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Kivonat: Ebben a cikkben bemutatjuk sajat személynév-egyértelmusité rend-
szeriinket, amely képes egy adott névhez mint keresokifejezéshez tartozd web-
oldalakbol a kiilonb6z6 személyek és a hozzajuk tartozo honlapok azonositasa-
ra. Ezen megkozelités alapvetden az egyes személyekhez automatikusan felis-
mert bibliografiai jellemzok segitségével rendeli a kiilonb6z6 emberekhez az
egy névhez tartozé honlapokat. Tehét a klaszterezés soran nem hasznéltuk fel
az egyes weboldalak teljes tartalmat. Tovabba reprezentaljuk a magyar sze-
mélynév-egyértelmiisitd korpuszunkat is, melyen kiértékeltiik rendszeriinket. A
kiértékelésre a BCubed metrikakat alkalmaztuk.

1 Bevezetés

Az internetfelhasznalok egyik leggyakoribb tevékenysége személyek vagy hozzajuk
kapcsolddd informacidk keresése az interneten. A  keresOkben hasznalt
keresokifejezések csaknem 30%-a tartalmaz valamilyen személynevet [1]. Viszont a
nevek nagymértékben tobbértelmiiek: az amerikai népszamlalasi hivatal szerint csak-
nem 100 millié emberhez alig 90.000 kiillénbdz6 név tartozik [2]. Ugyanez igaz ha-
zankban is, hiszen a 9 leggyakoribb csaladnév t6bb mint négymillié ember csaladne-
ve [3]. Ebbdl kifolydlag ezen keresokifejezések eredményei az azonos nevi, de kii-
16nb6z6 személyekhez tartozo honlapokat tartalmaznak.

A személynevek egyértelmiisitése tobb szempontbdl is kihivasokkal teli (specialis
jelentés-egyértelmisitési) feladat. Egyrészt el6fordulhat, hogy az egyes nevek tobbér-
telmiek, t6bb ezer embernek lehet azonos uto- és/vagy vezetékneve Masrészt bizo-
nyos nevek rendkiviil valtozékonyak, igy el6fordulhat, hogy egy személyhez tartozo
nevet tobbféleképpen is leirhatunk.

Az egy adott névhez tartozd honlapok kiilénb6z6 személyek szerinti klaszterezésé-
nek feladatat a 2007-ben el6szor megrendezésre keriild6 Web People Search nyilt
nemzetk6zi verseny tiizte ki céljaul [4]. A rendszerek kiértékelése soran a szervezok
arra a kovetkeztetésre jutottak, hogy az egyes honlapok személyekhez val6 rendelése
soran igen hasznos jellemzoknek bizonyultak a személyekhez tartozo kiilonbozo
bibliografiai attribtitumok [5]. Ebben a cikkben bemutatjuk a magyar személynév-
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egyértelmisitd korpuszunkat' és egy olyan rendszert, amely alapvetéen az egyes
személyekhez automatikusan felismert bibliografiai jellemzok segitségével rendeli a
kiilonb6z6 emberekhez az egy személyhez tartozd honlapokat. Tehat a klaszterezés
soran nem hasznaltuk fel az egyes weboldalak teljes tartalmat.

A feladat megoldasa soran 16 kiilonb6z6 jellemzdt azonositottunk automatikusan
ugymint: csalddtag, mentor, egyéb név, iskola, dij, affiliacio, e-mail, telefonszam, fax,
weboldal, sziiletési datum és hely, foglalkozas, diplomafokozat, nemzetiség. Ekkor
egy adott oldalt a kinyert jellemzok altal leirt vektor reprezentalt, melyben az egyes
jellemzoket fontossaguk szerint sulyoztuk. Ezutdn definialtunk egy hasonldsagi mér-
téket, majd egy csoportba rendeltiik a hasonlé dokumentumokat.

Az angol és magyar nyelvli személynév-egyértelmiisitd rendszertink kiértékelése
azt mutatja, hogy megkézelitéstink eredményei szignifikdnsan jobbak, mint a klasszi-
kus dokumentumklasszifikacios megkozelitéseké.

2 Kapcsolodé munkak

A webtartalom-banyaszat célja az interneten elérhetd szoveges dokumentumokbdl
valamilyen szempont szerint hasznosnak vélt informaciok kinyerése. A fejlodés mo-
torja a pénziigyi haszon, hiszen a kibanyéaszhatatlannak vélt, vagy csak nagyon er6-
forras-igényesen elérhet6 informaciok, 6sszefliggések nagyon sokat érhetnek.

A kezdeti klasszikus webtartalom-banyaszati probalkozasok 1998-'99 koérnyékén
jelentek meg [4, 5]. Ezek az alapvetden szabalyalapu rendszerek vagy kézzel eloalli-
tott szabalyokon, vagy egy manudlisan annotalt korpusz feliigyelt tanuldsa soran
el6alld szabalyokon alapultak. A kdvetkezd generacios megkozelitések alapvetden
gyengén feliigyelt tanulasi modszerek voltak. Ekkor a kiilonb6z6 rendszerek inputja
egy lista volt célinformacio-parokkal. Ezen rendszerek célkitiizése, hogy dsszegytijt-
sék azokat a parokat, amelyek kapcsolddnak egymashoz. Ilyen parok lehettek példaul
Osszefliggd entitasok, mint orszag — fovaros [6], hires emberek és kapcsolataik [7],
vagy entitas — attributum parok, mint Nobel dijazottak — év [8]. Ezen rendszerek
altalaban letoltotték azokat a honlapokat, amelyek tartalmaztak az aktualis parokat,
majd szintaktikai/szemantikai szabdlyokat tanultak azok mondataibdl. Végiil egy 1j
weboldalkorpuszon alkalmaztdk az eldzetesen megtanult mintakat, hogy 0j parokat
nyerjenek ki. Ezen megkozelitések alapvetéen az internet redundanciajat hasznaljak
ki. Azon a hipotézisen alapulnak, mely szerint az interneten a hasznos informaciok
tobb helyen is elérhetoek, ezért néhany nagyon pontos szabaly segitségével a sziiksé-
ges informaciok kinyerhet6vé valnak.

A masodik WePS kampany személynév-egyértelmiisitési részfeladatan a bekiildott
rendszerek [5] tobbsége hasznalt valamilyen el6feldolgozd 1épést, mieldtt az egyes
dokumentumokat reprezentaltdk volna. Majd valamilyen altaldnos klaszterez6 algo-
ritmust alkalmaztak. Ugyanakkor tobb csapat is Ggy gondolta, hogy klaszterezés
szempontjabol igen sok informacidt tartalmazhat a kiilonb6z6é dokumentumokban
talalhatd tulajdonnevek [5].

I A korpusz szabadon elérhet6 a Creative Commons licenc alatt.
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3 Jellemzéalapu személynév-egyértelmiisités

Alapvet6 hipotézisiink az, hogy az egyes személyeket leird biografiai jellemzok hasz-
nosak lehetnek a klaszterez6 algoritmus szamara. Példaul ha két honlaprél is kidertil
az illet6 sziiletési helye és datuma, és ezek megegyeznek, akkor majdnem biztosak
lehetlink abban, hogy ugyanarrdl a személyrol van szd. Ezért 16 kiilonb6z0 jellemzo-
osztaly definialtunk, és probaltuk meg ezen osztalyokba tartozd jellemzoket automa-
tikusan kinyerni az egyes weboldalakbol. Minden egyes dokumentumot az ezen jel-
lemzokbdl alkotott vektortérmodell reprezentalt. Végil ezt a teret klasztereztiik, és
azonositottunk az egyes személyekhez tartozo weboldalakat.

A jellemzok kinyerése soran alapvetden a HTML-oldalak szoveges részeire foku-
szaltunk, mivel ugy talaltunk [9], hogy tobb oldal tartalmaz relevans informaciot
szoveges részben, mint strukturalt forméaban.

3.1 Elofeldolgozas

A rendszertink bemenetéiil egy személynévhez tartozo a Yahoo! kereso altal vissza-
adott weboldalak szolgéltak. Mivel ugy talaltuk, hogy a weboldalakon talalhaté hasz-
nos informacid nagyrészt azok szoveges részében fordul eld, ezért alapvetéen az
egyes oldalak szoveges bekezdéseire koncentraltunk. Ezaltal a kiilonboz6 nyelvfel-
dolgozo eszk6zok szamara zajos és nehezen feldolgozhato elemeket elhagytuk.

A weboldalakon eldéforduld bekezdések azonositdsdhoz a magyarlancot [12] al-
kalmaztuk minden oldal DOM fajanak elemeire. Amennyiben az oldalon taldlhato
szovegrészlet hosszabb volt 60 karakternél és tobb mint egy igét tartalmazott, akkor
azt bekezdésnek jeloltilk. Néhany jellemzot a sajat tulajdonnév-felismerd [13] rend-
szeriinkkel azonositottunk, amelyet a HVG korpuszon tanitottunk.

3.2 B-Cubed kiértékelési metrika

A klaszterezés kiértékelési metrikajaul az B-Cubed mérték [10] kiterjesztett valtozatat
hasznaltuk, kévetve a WePS 3 verseny hivatalos kiértékelési utmutatdjat. Ebben az
esetben pontossagot €s fedést szamolunk, ugyanakkor sziikséges a helyesség kiter-
jesztése azokban az esetben, amikor egy dokumentumot tobb klaszterbe is besoro-
lunk. Ezért definidltuk a t6bbszords pontossagot és fedést:

_ Min(|C(e)nC(e")|,|L(e)nL(e")])

Tobbsziris fedés(e,e')= Lle)nLie) -

T ' n_Min(C(e)nC(e')].|L(e)NL(e"))
16bbszdrds pontossag (e ,e')=
[C(e)nC(e')

Ebben az esetben e és e’ két kiilonb6z6 elem, mig L(e) az e elemhez tartozo kate-
goriakat, C(e) pedig az e-hez tartozé klasztereket jeloli. Tobbszords pontossagot csak
abban az esetben hasznaltunk, amennyiben e és e’ klasztereket osztott meg, tovabba
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tobbszorss fedést, amennyiben e és e’ kategoridkat osztott meg. E16z6 értéke akkor
volt maximalis (1), amennyiben a megosztott kategoriak szama kevesebb vagy egyen-
16 volt, mint a megosztott klaszterek szama. Ugyanakkor értéke akkor volt minimalis
(0), ha a két elem nem osztott meg egy kategdriat sem. A tobbszords fedés értéke
akkor volt maximalis, amikor a megosztott klaszterek szama kevesebb vagy egyenld
volt a megosztott kategdriak szamaval, ha pedig két elem nem osztott meg egy klasz-
tert sem, minimalis értéket eredményezett.

3.3 Jellemzdkinyerés

Néhany a WePS 2 versenyen résztvevd jellemzokinyerd rendszerhez hasonldan a
sajat megkozelitéstink is két fontos lépésre épiilt: lehetségesjellemzd-kinyerési és
jellemzoverifikacids modulra. Tehat eldszor kinyertik a lehetséges jellemzoket a
bekezdésekbol, majd kivalasztottuk ezek koziil a végsoket.

A jellemzokinyerés részprobléma megoldéasa soran sziikségesnek tlint a jellemzo-
osztalyok kategorizalasa. Az azonos logikai osztalyba tartozokat csoportositottuk. Igy
példaul azonos csoportba keriiltek az egyéb név, csaladtag és a mentor, hiszen ezek
mind egyes személyek nevei. Ugyanakkor egy hierarchikus rendszert definialtunk az
osszetartozé jellemz6kon beliil. fgy egy nevet csak akkor jelsltiink mentornak,
amennyiben az nem volt sem csalddnév és egyéb név sem. A jellemzok kiilonbozo
csoportositasai az elsd tablazatban lathatok.

1. tablazat: A jellemzok csoportositasa.

Név Elérhetéség Szervezetek
csaladtag e-mail iskola
egyebnév weboldal dij

mentor telefonszama affiliacio
fax

A tovabbiakban kitériink az egyes jellemzOok azonositasanak részleteire.

Sziiletési datum: amennyiben a szdtovesités utan egy bekezdés tartalmazta a szii-
letik, sziiletési datum stb kifejezések barmelyikét, akkor lehetséges datumokat keres-
tiink ezen szavak kornyezetében. Ehhez egy datumvalidatort alkalmaztunk, amely 9
kiilonbozo regularis kifejezés segitségével probalja azonositani a kiilonboz6 forma-
ban megadott datumokat.

Sziiletési hely: amikor egy adott bekezdés szotovesitett valtozata a sziiletik, sziilet,
sziiletni, sziilévaros kifejezések barmelyikét tartalmazta, akkor alkalmaztuk a sajat,
HVG korpusz foldrajzi név osztalyon tanitott tulajdonnév-felismerd rendszeriinket,
hogy azonositsuk a lehetséges sziilohelyeket. Végiil egy frazist sziiletési helynek
jeloltiink, amennyiben azt a sziil6hely-validatorunk elfogadta.

Szervezetek (iskola, dij, affiliacio): mivel ugy talaltuk, hogy ezen jellemzok egyes
szervezetek nevei, ezért ezeket egy csoportba soroltuk. Ugyancsak sajat tulajdonnév-
felismer6 eszkoziinket alkalmaztuk, amely ebben az esetben a HVG korpusz szerve-
zet osztalyan lett tanitva. Amennyiben a tulajdonnév-felismerd rendszeriink talalt egy
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szervezetet a bekezdésekben, akkor azt eldszor az iskola jellemzd szempontjabol
vizsgaltuk. Amennyiben a kinyert szervezetnév megadott kornyékén eléfordult vala-
mely kulcskifejezés, mint példaul diploma, oktatas, tudomany, akkor azt lehetséges
iskolanak jeloltik. Egy ilyen kifejezést akkor fogadtunk véglegesen el, amennyiben
az iskolavalidatorunk azt elfogadta. Ez abban az esetben tortént meg, amennyiben az
adott kifejezés minden szava nagybetiivel kezdddott, néhany koétdszot kivéve, mint
példaul az és, tovabba tartalmaz néhany kulcskifejezést, Ugymint Iskola, Akadémia,
Egyetem, Foiskola stb. Amennyiben az adott kifejezést elvetettiik, a tovabbiakban dij
jellemz6 szempontjabol vizsgalodtunk. Igy, amennyiben az aktualis kifejezés olyan
kifejezések mellett fordul eld, mint dij, nyer, év stb. akkor azt potencialis dij attribi-
tumként kezeltiik. Egy ilyen kifejezést csak abban az esetben jelsltiink dij jellemz6-
nek, amennyiben azt egy altalunk definidlt dijvalidator elfogadott. Ez akkor tortént
meg, ha az aktualis frazis minden szava nagybetiivel kezd6dott, kivéve néhany koto-
szoOt, ugymint az és, tovabba olyan kifejezéseket tartalmaz mint dij, legjobb, jatékos
stb. Amennyiben a potencialis szervezetnevet sem iskola, sem dij jellemzdként nem
sikertilt azonositanunk, akkor azt végiil affiliacioként jeloltiik.

Nevek (csalddtag, egyéb név, mentor): mivel ezen jellemz6k mind valamilyen
személyek nevei, ezért ezeket egy csoportba rendeltiik. A név tipusu attribitumok
azonositasara szinten a sajat fejlesztésti tulajdonnév-felismer6 rendszeriinket alkal-
maztuk, am ezuattal a HVG korpusz név osztalycimkéjén tanitott modellt alkalmaztuk.
A modell altal kinyert személynévelemet csaldadtagnak jelsltiink, amennyiben az
valamilyen rokonsagot kifejezd sz6 kornyezetében fordult eld, mint példaul, fia, apja
stb. (ezen kifejezések listajat a Wikipédia rokonsag? szocikkébdl gytjtottiik). Azon-
ban sok esetben ez a feltétel nem teljesiilt, igy ekkor az aktualis potencialis nevet
lehetséges egyébnévként kezeltiik. Ugy gondoltuk, hogy egy adott személy nem ad
meg egy masik nevet azonos szamu szoval, (ez a megallapitas nem feltétleniil igaz
becenevek esetén) ugyanakkor az egyébnév mindenképp tartalmazza az eredeti név
legalabb egy részét. Tehat ha az aktualis név Kovacs Istvan volt, Kovacs Jozsefet
nem fogadtuk el egyébnévnek, mig Kovacs T. Istvant igen. Amennyiben egy nevet
nem jeloltiink sem csalddtag, sem egyébnévnek, akkor azt végiil a mentor jellemzo-
osztaly szempontjabol vizsgaltuk. Abban az esetben, ha az aktualis név néhany kulcs-
kifejezés kornyékén fordult el, agymint edzd, mentor stb. akkor azt végil mentor
osztalyba soroltuk.

Titulus: manualisan 1étrehoztunk egy 60 elembdl 4ll6 listat, amely kiilonb6z6 tu-
domanyos fokozatokat, diplomakat tartalmaz. Amennyiben az aktualis név adott
kozelségében a lista egy elemét talaltuk, akkor azt titulus jellemzonek jeloltik.

Nemzetiség: osszeallitottunk egy 371 elembdl allo listat, mely kiillonb6z6 nemze-
teket tartalmaz. Ekkor minden nemzetiséget megprobaltunk kinyerni az oldalrol,
végiil a leggyakoribbat jeloltikk nemzetiség attribitumnak.

Amikor az elérhetoség jellemzdket probaltuk azonositani, akkor nem csak az olda-
lak bekezdéseit vizsgaltuk, hanem az egész oldalt, ugyanis ugy talaltuk, hogy ezen
tipusu jellemzdk barhol eléfordulhatnak a weboldalakon.

2 http://hu.wikipedia.org/wiki/Rokonsag
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Telefonszam: amennyiben egy szovegrészlet tartalmazta a fel, telefon, stb. kifeje-
zések egyikét, akkor a kovetkez6 igen megengedd regularis kifejezéssel kerestiink

lehetséges telefonszamokat:
(((2[0-9+(1[.()0-9s/-1{4,1}10-9]) (2 d{1,5})?)

Amennyiben volt taldlat, akkor egy altalunk definialt validator segitségével valasz-
tottuk ki a telefonszamokat.

Fax: a telefonszamhoz hasonldan jartunk el, mivel a két jellemzd meglehetdsen
hasonlé. Ugyanakkor ebben az esetben a fax sz6 kornyékén vizsgalodtunk.

E-mail: Ugy gondoltuk, hogy ha valaki kozzéteszi az e-mail cimét, az az esetek
tobbségében egyben link is. Ezért els6sorban az olyan linkeket vizsgaltuk, amelyek a
mailto tagot tartalmaztak. Ezenkivill igen gyakori, hogy az e-mail cim tartalmazza a
személy nevét, vagy annak egy darabjat. Definidltunk egy e-mailcim-validatort,
amely abban az esetben fogadott egy e-mail cimet, ha az tartalmazta a személy nevé-
nek karaktertrigramjainak valamelyikét. Ugyanakkor definidltunk egy stoplistat is,
amely olyan szavakat tartalmazott, mint példaul webmaster, wiki, support stb. Ezen-
kiviil minden elfogadott e-mail cimbdl kinyertik a domain cimet, amit késébb az
internetcim jellemzonél hasznaltuk fel.

Internetcim: Ugy talaltuk, hogy a személyekhez kéthet internetoldalak cime tar-
talmazzak az adott személynevet, vagy annak egy darabjat. Ugyanakkor ezen attribu-
tumok is jellemzden link formaban fordulnak el6 az egyes weboldalakon. Tehat az
internetcim-validatorunk az olyan webcimeket fogadta el, amelyek tartalmaztak az
adott nevet, vagy annak egy részét, esetleg az e-mail cimbdl kinyert domént.

3.4 Weboldalak klaszterezése

Az egy személyhez tartozd honlapok klaszterezése soran igy gondoltuk, hogy csupan
a személyes informaciok alapjan képesek vagyok a kiilonbozd emberekhez tartozo
dokumentumokat osztalyozni. Tovabba képesek vagyunk megallapitani, egy adott
névhez tartozd dokumentumok hany kiilonboz6 személyhez tartoznak. Ez az adat a
klaszterezés szempontjabdl kiilondsen fontos, hiszen a klaszterezd algoritmusok tobb-
ségéhez sziikséges eldre definialni a klaszterek szamat.

Az egyes jellemzokre egy sulyozast definidltunk. A leghasznosabb attributumok-
nak az internetcim, e-mail cim, telefonszam, fax és az egyéb név bizonyult, ezért ezek
3 sulyt kaptak. Tovabba a sziiletési ddatum 2-es, mig a sziiletési hely, mentor,
affiliacio, nemzetiség, csalddtag, iskola és dij 1-es értéket kaptak. Ekkor minden
dokumentumot a kinyert jellemzOkbdl alld6 vektor reprezentalt. Ahhoz, hogy egy
hatékony hasonldsagi metrikat tudjunk meghatarozni, elébb sziikséges volt az egyes
jellemzOok normalizélasa, egységes formara hozéasa. Ezért kiilonb6zd szabalyok és
regularis kifejezések segitségével egységesitettiik azokat.

Az alapvetéen weboldalakrol kinyert személyes jellemzok segitségével végzett
klaszterezés soran egy alulrdl folfelé torténd heurisztikat alkalmaztunk. Ebben az
esetben eloszor minden dokumentum egy kiilon klaszterben van, majd a kiilonbozo
klasztereket addig vonjuk Gssze iterativan, amig a megallasi feltételt el nem érjiik.
Minden Iépésben a leghasonlobb klaszterek keriilnek Osszevonasra, ahol minden
klaszter a centroidjaval van reprezentalva, és két centroid kozti tavolsag az oket leird
normalizalt, sulyozott vektorok euklideszi tavolsaga. Az algoritmus szamara a megal-
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lasi feltétel a legnagyobb hasonlosagi mérték kevesebb mint 3-as mivolta. Tehat két
klasztert abban az esetben nem vontunk Gssze, amennyiben a kettd kozti hasonldsagi
mérték kisebb volt 3-nal.

Az alapvetden attribitumokat hasznalé megoldas mellett, néhany alapmddszert is
kiprobaltunk. Ekkor az egyes nevekhez tartozé dokumentumhalmazokat, a kiilonb6zo
dokumentumokbol 1étrejovo vektortérmodell reprezentalt. Ehhez a WEKA Java cso-
magban [11] talalhaté KMeans algoritmust is alkalmaztuk. Ugyanakkor ezen megko-
zelitésnek, mint a klaszterezd algoritmusok tobbségének, sziikséges eldre definidlni a
klaszterek szamat. Mivel az adott feladat soran ez az érték nem ismert, ezért kiilonbo-
70 heurisztikdk segitségével probaltuk meg megbecsiilni azt. Az elsd esetben
[Kmeans], az el6zdekben mar bemutatott, alulrdl folfelé torténd, jellemzOokon alapuld
megkozelités altal végeredménytil kapott klaszterszamot adtuk meg. Masik esetben
[Simple], a kiértékeld korpuszon, az egy névhez tartozé atlagos személyek szamat
(hét) adtuk meg. Végiil a [Perfekt] esetben az annotatorok altal meghatarozott, adott
névhez tartozé személyek szamat kapta meg a KMeans algoritmus.

Ezen kiviil még két egyszerii alapmegkézelitést is adtunk, melyeket az 1. abran
lathatunk. Az els6 esetben minden dokumentumot egy klaszterbe tettiink, mig az egy
az egyben megkozelitésnél kiilon klaszterbe keriilt minden egyes dokumentum.
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Egy az egyhen Osszes az egvhen

1. abra. A két alapmegkozelités.

4 Kiértékelés

4.1 Korpusz

Rendszertink kiértékelésére létrehoztunk egy magyar nevekhez tartozé weboldalkor-
puszt, manualisan annotalt honlapokkal, amely elérheté a http://www.infu-
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szeged.hu/rgai/nlp/homepagewsd weboldalon. Hogy eredményeink Gsszevethetdek
legyenek mas nemzetkozi eredményekkel, a tesztkorpuszt a meglévd korpuszokhoz
hasonloan hoztuk létre. A nevek kozé tobb kozéleti szerepld kertilt, ugymint Csanyi
Sandor (OTP vezér és szinész), tovabbad Magyarorszagon igen gyakori nevek, mint
példaul a Kovacs Istvan vagy a Szabd Zsofia. Ugyanakkor arra torekedtiink, hogy
ezen gyakori nevek kozt is szerepeljenek hires személyiségek, ahogy az elsd esetben
a bokszold, mig a masodikban a szinésznd. Tovabba Schmitt Pal egy igazan érdekes
kihivasnak igérkezett, hiszen az élet kiilonb6zd teriiletein tolt be fontos pozicidkat,
igy a hozza kapcsolodd weboldalak is igen eltérdek lehetnek.

A dokumentumhalmazban minden névhez a Yahoo!® keresé altal megadott elsd
100 talalat kertlt letoltésre, igy a korpusz végiil 960 weboldalt tartalmazott. Ezek
koziil 6sszesen 572 oldalt kotottek az annotatorok egy adott személyhez, vagyis egy
névhez atlagosan 57 oldal kapcsolddott. Ugyanakkor a kiilonb6z6 nevek esetén igen
nagy eltérések vannak, hiszen mig Zrinyi Miklos esetében a talalatok nagy tobbsége
valamilyen intézményhez kothetd, addig példaul Schmitt Pal esetében az oldalak
tobbsége a konkrét személyhez tartozik. A 10 névhez 6sszesen 120 kiillénbozd sze-
mélyt azonositottunk, de mig a Kovacs Istvan esetében 30 kiilonbozo egyén fordult
el6, addig a Schmitt Palhoz tartozd weboldalak alapvetden a koztarsasagi elnokhoz
voltak kothetok.

4.2 Eredmények

A kiilonb6z6 megkozelitések eredményei a masodik tablazatban lathatoak. Az algo-
ritmusokat B-Cubed pontossag, fedés €s az ezekbdl szamitott F-mértékkel értékeltiik
ki. A tablazatbdl kitlinik, hogy az altalunk megadott algoritmus érte el a legjobb
eredményt az adott korpuszon. Mig a klaszterez6 eljarasok koziil az érte el a legjobb
eredményt, amikor megadtuk a klaszterek pontos szamat. A masik két eljaras mas-
mas pontossag és fedés mellett ért el azonos F-mértéket.

2. tablazat: Eredmények.

Megkozelités BCubed pontossag BCubed fedés F-mérték
Jellemzok 0,59 0,64 0,59
All In One 0,43 0,84 0,50
Perfekt 0,59 0,37 0,43
Simple 0,52 0,38 0,36
kMeans 0,69 0,28 0,36
One In One 0,93 0,24 0,35

5 Konklazio

Ebben a cikkben bemutattunk az elsd magyar nyelvii személynév-egyértelmiisitd
megkdozelitésiinket, amely hatékonyan volt képes kezelni a problémat. A kiértékelés-

3 www.yahoo.com
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hez 1étrehoztuk az elsd magyar nyelvii személynév-egyértelmiisitd korpuszt. Rendsze-
riink a weboldalak folyd szoveges részébdl dolgozik és alapvetden a személyek bib-
liografiai attributumai alapjan egyértelmisiti a személyneveket. 16 kiilonbozo
attribitumosztalyt definialtunk, amelyeket automatikus eszkozokkel nyeriink ki. A
klaszterezés 0,59 B-cubed F-mértéket ér el, ami az angol nyelvre publikalt korpu-
szokkal és algoritmusokkal dsszevethetd eredmény.

Habar eredményeink jonak tekinthetéek, a rendszernek szamos tovabbfejlesztési
iranya van, amelyeket a jovoben meg kivanunk valdsitani. Ilyenek példaul a tablaza-
tos részekbdl kinyerhetd informaciokkal vald kiegészités, mélyebb szintaktikai in-
formaciok figyelembevétele a validatoroknal, illetve a bekezdések fo alanyainak
azonositasa (a hibak egy része annak a hipotézisnek a kdvetkezménye, hogy az egy
oldalon talalt minden bibliografiai adat az oldal tulajdonoséé).

Koszonetnyilvanitas

A kutatist — részben — a TEXTREND projekt (Jedlik Anyos program) keretében az
NKTH tamogatta.
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