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Kivonat: A folyamatosan ndvekvd web! tartalmabol hatékonyan lehet nagymé-
reti korpuszt épiteni. Azonban a dinamikusan generalt weblapok gyakran sok
irrelevans és ismétlodo szoveget tartalmaznak, amelyek egyes sablonos szoveg-
részeket, kifejezéseket feliilreprezentalva rontjak a korpusz minéségét. Ebben a
cikkben olyan automatikus szovegkinyer6 eljarast mutatunk be, amely a korabbi
modszereknél hatékonyabban minimalizalja az irrelevans ismétlodo részek el6-
forduléasat a webrdl let6ltott korpuszokban.

1 A feladat

A webrdl nyert korpuszok épitésekor az altalaban dinamikusan generalt HTML-
tartalombol torténd szovegkinyerés nem trivialis feladat a kiilonb6z6 oldalakon ismét-
16d6 rengeteg irrelevans sablonos tartalom miatt. A feladatot az angol irodalomban
boilerplate removalnek, sabloneltavolitisnak nevezik. A miivelet 1ényege, hogy a
HTML tartalombdl csak az értékes részeket igyekszik kisziirni, a meniik, fej- és 1ablé-
cek, reklamok, a minden oldalon ismétlédé struktura kisziirésével.

A fenti feladatra szamos algoritmus létezik. Ezek koziil két szabadon hozzaférhetd
implementacioval rendelkez6 megoldast alaposabban is szemiigyre vettiink.

1.1 A Body Text Extraction (BTE) algoritmus

A BTE [1] a weblap azon éaltaldban jellemzd tulajdonsagat hasznalja ki, hogy a
boilerplate tartalomban stirlibben szerepelnek a HTML-tagek. Ezért megkeresi azt a
leghosszabb részt, ahol a tagek szdma minimalis. Az 6tlet egyszerii, azonban sokszor
téved, €s nem képes szdveget kinyerni olyan helyzetekben, ahol az értékes részben a
feltételezéssel ellentétben mégis stiriibben fordulnak el6 HTML-tagek, példaul ha
tablazat szerepel benne, vagy egy rekldmokkal szabdalt cikk esetében. Ilyenkor az
értékes tartalom jelentOs része (akar az egész) elveszhet, esetleg helyette teljes egé-
szében irrelevans tartalom jelenik meg.

1'50 milliard oldal, http://www.worldwidewebsize.com (2012.09.20.)
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1.2 JusText algoritmus

A JusText algoritmus [2] a HTML tartalmat bekezdésekre bontja a szoveget tartalma-
z6 tagek mentén. Minden egységben megszamolja a benne szerepld linkek,
stopwordok és szavak szamat. Ezek alapjan osztalyozza dket: bizonyos kiiszob mentén
Jjo, majdnem jo illetve rossz kategdriakba. Majd a jokkal koriilvett majdnem jok szin-
tén bekeriilnek a jok kdzé, és igy sziiletik meg az értékes szoveg: a jo bekezdések. Az
algoritmus elég j6 mindséget ad még extrém oldalakon is.

Az algoritmus hasznalataval 2012 nyardn magyar hirportalokrol kinyert tartalmat
vizsgélva azonban feltiint, hogy a kapott korpusz még mindig a varthoz képest nagyon
erdsen tilreprezentalt kifejezéseket tartalmaz, mint az alabbi példak mutatjak:

(D) Utasi Arpi-szerii mesemondé . (10587 db)
cumisiiveg potencialis veszélyforras . (1578 db)
Obama amerikai elndk , (292 db)

2) etiop atléta: cseh jobbhatvéd (39328 db)
Barack Obama amerikai elnok (2372 db)
Matolcsy Gyorgy nemzetgazdasagi miniszter (1633 db)
George Bush amerikai elndk (1626 db)

Azt talaltuk, hogy a problémat elsdsorban egyrészt a cikkek aljan talalhato (kapcso-
16d6) cikkajanlok nem megfeleld kiszlirése, masrészt a kizardlag ilyeneket tartalmazd
oldalak okozzak.

2 Az aranyaso algoritmus

A problémat az adott egyedi weboldalaknal magasabb szintre 1épve sikertilt a korab-
binal hatékonyabban megoldani. Eleinte abba az iranyba indultunk, hogy az egyes
weblapok nem kivant részeit tavolitsuk el. Mikor nem sikertilt atiité eredményt elérni,
akkor jutott esziinkbe, hogy miért a rosszat keressiik, miért nem az értékes részeket?
Ahogy az életben is érdemes a jot keresni, igy tettiink a weboldalak esetén is: igy
sziiletett meg az aranyas6 algoritmus.

A megoldas azon alapul, hogy egy adott webdoménen/aldoménen beliil a dinami-
kusan generalt weboldalak, illetve url-ek nem széveges tartalma (pl. a HTML-kod)
altalaban tartalmaz k6z9s mintazatokat, amelyeket azonositva megtalalhatd az értékes
tartalom. Az algoritmus az adott domén oldalaibol mintat vesz, és megprobalja meg-
keresni azt a HTML-taget, amelyen beliil (az oldalak zomében) a cikk talalhato, kiilo-
nds tekintettel azokra a mintdkra, amelyek az oldalakon ismétlédnek. Példaul gyakori
a hirportalokon, hogy a cikk aljan feltiintetik a legnépszertibb 5 cikk ajanlojat. Ezeket
a szovegeket a korabbi sablonsziir6 algoritmusok nem sziirik ki (pl. a justext a cikk
részének veszi Oket), mert dnmagukban nem rossz szévegek, viszont duplikatumot
okoznak majd a korpuszban, erdsen feliilreprezentalva az ezekben talalhato szoveget.
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Minden doménre megtanuljuk azt a HTML sziild taget, amely csak a cikket tartal-
mazza, majd csak ezen tag tartalmat adjuk oda a sablonsziiré algoritmusnak. Elonye,
hogy azon oldalak, ahol nincs cikk (tematikus nyitolapok, cimkefelhék, keresdlap-
eredmények, stb.), ott az algoritmus nem ad semmit, hiszen a doménre jellemzé cikk
tag nincs jelen. Igy az algoritmus automatikusan kisziiri ezeknek a lapoknak a tartal-
mat, ami drvendetes. Azokon a lapokon pedig, ahol valoban van cikk, a sablonszlird
algoritmus mar csak a lényegi tartalmat kapja, er6sen megkdnnyitve a dolgat.

2.1 Az algoritmus részletes leirasa

Els6 1épésként megtanuljuk a doménre jellemzé HTML-mintazatot, ez a tanulofazis.
Az algoritmus letolt par 100 oldalt, és lefuttatja rajtuk a sablonsziir algoritmusokat
(justext), amely minden oldal tartalmat bekezdésekre bontja és értékeli. Az Aranyasd
algoritmus az egyes kinyert bekezdéseket atnézi: ismétlddnek-e mas oldalakon a letl-
tott mintaban. Ha igen, akkor ezeket rossz bekezdésnek mindsiti, majd megkeresi a jo
bekezdések legkdzelebbi, kozos sziild tagjét a DOM hierarchidban. A tanulofazis
végén a leggyakoribb jo sziilé tag lesz a gyéztes. Nem kapunk optimalis eredményt
azonban, ha végpontként ennek a tagnek a zaropontjat valasztjuk. El6fordul ugyanis,
hogy a teljes cikket tartalmazo sziil6 tag nem kivant bekezdéseket is tartalmaz. Ilyen
esetben az algoritmus nem talalna meg az optimalis vagasi pontokat. Ezért az els6
korben valasztott tartalmon beliil Gjabb keresést végziink az optimalis végpontra,
amely tobb tagbdl allo sorozat is lehet. Miutan ezt is kivalasztottuk, az algoritmus
(természetesen a tanuldfazis oldalaibdl is) csak az igy kivagott rész tartalmat adja at a
sablonsziirének.

Az Aranyaséd csak azokbol az oldalakbdl tanul, amelyben a kinyert bekezdések
hossza elér egy minimumot: par doménen, ahol rendkiviil gyakoriak a tényleges tar-
talmat nem adé gyiijtélapok, e nélkiil nem sikeriilt a megtanulni a legjobb vagasi pon-
tot.

3 Eredmények

Az Aranyasé algoritmussal jelentOsen sikeriilt csokkenteniink a legy(ijtott korpuszban
szerepld ismétlédéseket. Harom doménen (origo.hu, index.hu, nol.hu) valo futtatassal
2000 oldal letoltése utan a bejarast leallitva kapott eredményeinket a kovetkez6 olda-
lon szerepl6 tablazatban foglaljuk ossze.
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1. tablazat: Sablonsz{iré algoritmusok dsszehasonlitdsa az egyes doméneken.

Algoritmus | Kinyert Egyedi Ossz karakter- [Egyedi monda-|Egyedi Egyedi mondatok
mondatok | mondatok | szam tok  karakter-mondatok | aranya karakter-
szama szama szama aranya % | szamban %

Osszes 264 423 63 594 16 218 753 7048 011 24% 43%
szoveg

,éﬂ BTE 60 682 33269 12 016 560 7499 307 54% 62%

5]

JusText | 58670 30168 8425 059 4901 528 51% 58%
aranyaso | 22 475 21242 3076288 3051376 94% 99%
Osszes 509 408 144 003 25358477 12 570 527 28% 49%
szoveg

% BTE 154 547 107 573 24292755 13 544 130 69% 55%

]

=)

JusText | 186 727 128 782 14167 718 11 665 284 68% 82%
aranyaso | 162 674 123716 12326 113 11078914 76% 89%
Osszes 232132 55466 9115415 4 542 925 23% 49%
szoveg

£

% [BTE 51713 26 176 5756 176 4061 697 50% 70%

]

= {JusText | 40970 29223 4371693 3441337 71% 78%

aranyaso | 13 062 11887 1533 957 1489 131 91% 97%

Az eredmények vilagosan mutatjak, hogy az algoritmus hatékonyan csokkenti a ki-
nyert korpuszban szerepld felesleges ismétlddéseket. Arra vonatkozé becslést egyelo-
re nem végeztiink, hogy ugyanakkor mennyi értékes anyagot veszitiink esetleg el, és
hogy ebbdl a szempontbdl az eredmény hogyan viszonyul az egyéb algoritmusok
teljesitmény¢hez.

Nézziik tehat, hogy a modositott algoritmust novemberben futtatva hogyan teljesit
Obama elndk a cumisiiveggel szemben (hasonldan az (1) példahoz, a kifejezés utan
allo irasjel itt is a minta részét képezi):

3) Obama amerikai elndk , (47 db)
Utasi Arpi-szeri mesemondo6 . (1 db)
cumisiiveg potencialis veszélyforras . (1 db)

Latjuk, hogy az eredeti mintdban a vesszot is tartalmazo *Obama amerikai elndk ,’
kifejezés maga is feliil volt reprezentalva, nem is beszélve a masik kettdrdl. Mi tortént
ugyanakkor az etiop atlétaval és a cseh jobbhatvéddel?

@) Matolcsy Gyorgy nemzetgazdasagi miniszter (694 db)
Barack Obama amerikai elndk (664 db)
Sélyom Laszlo koztarsasagi elnok (367 db)
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Angela Merkel német kancellar (345 db)
etiop atléta: cseh jobbhatvéd (1 db)

Eltiintek 6k is ki kicsoda-listankrol. Bar a teljes domént az algoritmus a cikk irasa-
kor még nem jarta be, ezért adataink nem teljesen dsszehasonlithatok a korabbiakkal,
megnyugtatd, hogy a gyanus kifejezések eltiintek a gyakori kifejezések listajarol.
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