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Kivonat Az interneten olvasott hirek nem mindig szarmaznak megbiz-
hato forrasokbol, illetve nem mindig valésaghtiek. Cikkiinkben gépi ta-
nulasi technikik segitségével kiilonitjiik el a magyar nyelvi valés hire-
ket az alhirektsl. A szakirodalom attekintése utan bemutatjuk a vizsga-
lati anyagot, majd ismertetjiilk modszereinket. Az eredmények alapjan
elmondhatjuk, hogy gazdag nyelvi jellemz6téren alapulé megoldasunk
80%-o0s eredményeséggel képes a megfelel§ csoportba sorolni az &al- és
valédi hireket: elsGsorban a morfologiai jellemzGk bizonyultak leghataso-
sabbnak a gépi tanulasi folyamatban.
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1. Bevezetés

Manapsag a vilaghalon szamos dokumentum sziiletik, melyek szama naprél nap-
ra gyarapszik. E dokumentumok barki szamara hozzaférhetGek, amennyiben
szerzGjiik azt szabadon elérhetévé teszi. KiilonGsen a kozosségi médiaban gyako-
ri jelenség a tartalmak megosztasa a tobbi felhasznaloval. Ezzel azonban egyiitt
jar az is, hogy sokszor nem lehetiink biztosak abban, hogy kitél szirmazik az
adott bejegyzés, hiszen az interneten sokszor csak felhasznalénévvel vagy alnév-
vel szerepelnek az emberek, emiatt pedig az olvasott informacié hitelességét sem
vehetjiik készpénznek, ha nem megbizhato forrasbol szarmazik.

Az internetkorszak bekdszontével egyiitt jard valtozasok egyike, hogy sokan
példaul a vilaghalorodl tajékozoédnak nyomtatott sajtéd olvasasa vagy egy tévéhir-
ado megtekintése helyett (vagy mellett). Ennek megfeleléen a nagyobb napila-
pok sok esetben sajat online portalt iizemeltetnek, melyre elektronikus valtozat-
ban felt6ltik a nyomtatott sajtoban megjelent cikkeiket, emellett pedig léteznek
online hirportalok is, melyek hirei nem jelennek meg nyomtatasban, kizarolag
online olvashaték. A megbizhaté hirportalok mellett azonban léteznek valdtlan
tartalmakat kozl6 oldalak is. Ezek egyik fajtajahoz tartoznak az igynevezett ho-
ax oldalak, melyek alhireket, kétes valosagtartalmu allitasokat, reklamokat tar-
talmaznak. Az oldal szerzdinek célja az olvasok megtévesztése, kiilonféle hamis
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informaciok terjesztése, illetve pénzszerzési tevékenység. A hoax oldalak mel-
lett azonban léteznek olyan alhireket kozl§ oldalak is, melyek elsGdleges célja
az olvasok szérakoztatasa, és e tevékenységiik nyilvanvald az olvasoé szdmara is.
Cikkiinkben ez utébbi tipusba tartozé alhirek automatikus azonositasat tiizziik
ki célul: gépi tanulasi technikdk segitségével kiilonitjiik el a valos hireket az alhi-
rektdl. A szakirodalom attekintése utan bemutatjuk a vizsgalati anyagot, majd
ismertetjiik modszereinket. Az eredmények alapjian elmondhatjuk, hogy gazdag
nyelvi jellemztéren alapuld megoldasunk eredményesen képes a megfelels cso-
portba sorolni az al- és valodi hireket.

2. Kapcsol6dé irodalom

A vilagban szamos munka foglalkozik az alhirek automatikus felismerésével. Pél-
daul megtéveszts termékismertetSk automatikus azonositasat célozza [1] a szen-
timentelemzés szemszogébdl, illetve pletykdk felismerésére is sziiletett tobb ta-
nulmany [2,3]. Angol nyelvii kisérletek szerint elsGsorban szintaktikai [4] és nyelvi
jellemzdk [5] segitik az alhirek felismerését, [6] pedig részben feliigyelt modsze-
rekrgl szamol be.

Az angol nyelvre tobb adatbéazis is sziiletett az utébbi idében, melyekben
alhirek és valodi hirek egyarant eldfordulnak. [7] Gsszesen 221 allitast tartalmaz
politikai tartalmu allitasbol all [8]. Az Emergent korpuszt 300 allitas és 2500,
az allitasokhoz kapcsolodo hir alkotja, valodisagi értékiikkel [9]. Tudomasunk
szerint magyar nyelvre azonban ez az els§ munka, mely alhirek automatikus
felismerését célozza.

Sz6vegek [Szovegek szama Mondatszam Tokenszam
Valodi hirek 40 1001 15941
Alhirek 40 719 10376

1. tablazat. A korpusz adatai.

3. A korpusz

Vizsgalatunkat egy 80 hirbdl 4ll6 korpuszon végeztiik. A korpusz szovegeit az
internetrdl toltottiik le. A valodi hirek t6bb orszdgos és megyei hirportalrol
szarmaznak (pl. www.index.hu, www.origo.hu, www.delmagyar.hu). Az alhire-
ket két forrasbol gytjtottik ossze. Egyrészt valos hireket koz1§ napilapok épri-
lis elsejei, az olvasék megtréfaldsara szolgald alhireit valogattuk ki, méasrészt a
www.hircsarda.hu oldalrél toltottiink le cikkeket. A Hircsardan megjelend hirek
leginkdbb az aktuélpolitikai és kozéleti események parodizaldsara épiilnek, céljuk
vallaltan az olvasokozonség szorakoztatasa. A legtobb hir 2017 szeptemberébdl
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és oktoberébdl szarmazik, ez alol természetesen kivételt képeznek az aprilis el-
sejei hirek. A hireket véletlenszertien valogattuk, arra azonban iigyeltiink, hogy
egy adott eseményrdl csak egy hir szerepeljen a korpuszban.

A korpusz alapvets adatait az 1. tablazat mutatja be.

Az aladbbiakban kozliink egy-egy példat valodi és alhirekre is, a szdvegek
eredeti helyesirdsat valtozatlanul hagyva.

Moszkvaban késziilt robbantani az Iszlam Allam'

Az Iszldim Allam terrorszervezet moszkvai pokolgépes merényletekre ké-
szild alvosejtjét szamolta fel az orosz Szévetségi Biztonsdgi Szolgdlat,
az FSZB — kézdlte hétfon a testilet tarsadalmi kapcsolatokkal foglalkozo
osztilya.

A hattagu csoport forgalmas helyeken és tomegkdzlekedési jarmiveken
tervezett robbantdisokat. Az FSZB vasdrnapi elfogdsi akcidja sordan két
nagy hatdereji, hazi készitésd pokolgépet, robbandszerkezetek elddallitdsd-
hoz sziikséges anyagokat, két pisztolyt, két kézigrandtot és kommunikdcios
eszkiozoket foglalt le a terroristiktol. Az FSZB szerint a kilféldrél irdnyi-
tott, észak-kaukazusi szdrmazdasu tagokbol dallo csoport egy vilagméreti

Zuckerberg megvette Magyarorszagot?

wFasza kis startupnak tinik”  kommentdlta orszdgunkat Budapest rom-
kocsmdit latogatva a Facebook wvezére. Magyarorszag ezentil Facebook
appként mikédik tovdbb.

Lapunknak sikerilt kideritenie a vdratlanul Budapesten feltind Mark Zuc-
kerberg latogatasanak céljat. Ez pedig nem mds, mint Magyarorszag ak-
vizicidja, amivel a Facebook portfolidjdt szeretné szélesiteni a vildg eqyik
legbefolydsosabb embere. ,,Ha fényképezni akarok ott az Instagram, a tér-
képi infok végett pedig meglesz a Waze. Most pedig veszek eqy orszigot.
LOL” — indokolta a vdsdrldst a Facebook vezetdje.

Elemzdk szerint a vételre a kutydja beszélhette rd, aki szintén magyar
szdrmazdsi és puli. Ugy tudjuk, hogy Magyarorszig Magyarorszig ezen-
til Facebook appként mikéodik tovdbb. A jelenlegi vezetést valdszinileg
lecserélik és hipszter dizajnerekkel, programozokkal, egy kdvéautomatdval
és Széles Gaborral toltik fel az igaztatotandcsot. ,Yeah, Gdbor is lots of
fun. Kiilondsen tetszik a perpetuum mobile alapi golfpdlya koncepcidja.
Zsenidlis. Nekem jo ideje & a hattérképem” — mondta el Zuckerberg mun-
katarsunknak, aki kutyaeledelnek dlcdazva jutott a kézelébe.

Hogy pontosan mi lehet a célja az orszagunkkal az egyeldre nem ismert,
de valosziniileg hamarosan mobilra is optimalizdljik, megjelennek rajta
reklamok és barki drokbe fogadhat rajta kidobott kismacskdkat.

! http:/ /www.origo.hu/nagyvilag/20171002-moszkvaban-akart-robbantani-az-iszlam-
allam.html
? http://hircsarda.hu/2013/05/29/zuckerberg_megvette magyarorszagot
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4. Gépi tanulasi kisérletek

Kisérleteinkben szerettiik volna megvizsgalni, mennyire hatékonyan kiilonithe-
t6k el automatikusan az &lhirek a valdsi hirektél. Ehhez els6 1épésként a ma-
gyarlanc [10] elemz6vel automatikusan elGelemeztiik a szoévegeket, hozzéjutva
igy azok szétovesitett valtozatahoz, illetve morfolégiai és szintaktikai elemzésé-
hez. A nyelvi elemzésre épitve szamos nyelvészeti alapu jellemzt hasznaltunk fel
a kisérletben, figyelembe véve, hogy az alhirek és valodi hirek megkiilonbozte-
tése elsGsorban szemantikai-pragmatikai kérdés, hiszen egy jol megirt &lhir nem
feltétleniil kiilonbozik morfoldgiai és szintaktikai felépitésében a valédi hirek-
t6l. Ennek aldtamasztasara statisztikai szignifikanciavizsgélatokat is végziink az
egyes jellemzGkre nézve (1. 5. rész).
A felhasznalt jellemzGket az alabbiakban részletezziik.

— Statisztikai jellemzdk:

e mondatok szama,

e szavak szama,

e mondatok atlagos hossza.

— Morfolégiai jellemzdk:

e fonevek, igék, melléknevek, hatarozoszavak, tulajdonnevek és ismeretlen
szavak szdma és aranya a szoszdmhoz képest,

e miult és jelen idejd igék szama és aranya az igék szamahoz képest,

o feltételes és felszolité modu igék szama és ardnya az igék szamahoz ké-
pest,

e E/1. és T/1. igék szdma és aranya az igék szaméahoz képest,

o felsofoku és kozépfoku melléknevek szama és aranya a melléknevek szé-
mahoz képest.

— Szintaktikai jellemzdk:

e alanyok, targyak, jelz6k, hatarozok, alarendels és mellérendel6 mondatok
szama és aranya.

— Szemantikai jellemzdk:

e pozitiv és negativ jelentésii szavak szdma és ardnya a szészamhoz képest
(a listakat [11] alapjan készitettiik el),

e bizonytalansagra utalo szavak szama és aranya a szoszamhoz képest ([12]
alapjan felallitott osztalyokba sorolva), érzelmekre utalé szavak szama és
aranya a szoszamhoz képest ([13] alapjan felallitott osztalyokba sorolva).

A szemantikai jellemzsk vizsgalatakor egyszerti listaillesztéses modszert hasz-
néaltunk: amennyiben az egyes szavak lemmaéja megegyezett barmelyik lista-
elemmel, akkor taldlatként szamoltuk.

— Pragmatikai jellemzgk:

e beszédaktust jelentd igék szama és ardnya,

e 570 szerinti idézetek és nyilatkozatok szdma és aranya.

Utobbiakat a szovegben elgfordulé idézdjelek és mondatkezdd gondolatjelek
szaméval mértiik.

A feladatot binaris osztalyozasként kezeltiik, modellként pedig dontési fa-
kat [14] alkalmaztunk tizszeres keresztvalidacioval. Alapmodszerként a tobbségi
osztalyozast valasztottuk, mely 50%-os pontossagot ért el.
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5. Eredmények

Gépi tanulé rendszeriink 80%-os pontossagot ért el, azaz 80 dokumentumbol 64-
et sorolt be a megfelels osztalyba. A részletesebb eredmények a 2. tablazathan
lathatok. Mint lathat6, az alapmoédszernél joval hatékonyabb eredményeket si-
keriilt elérni. A szamokbol az is kideriil, hogy a rendszer jobban teljesit a valodi
hirek felismerésében, mig az alhirek koziil tobbet mindsitett valodi hirnek, 40
esetbdl 9-szer tévedve.

Szévegek |Pontossag Fedés F-mérték
Valédi hirek| 0,786 0,825 0,805
Alhirek 0,816 0,775 0,795
Osszesen 0,801 0,800 0,800

2. tablazat. Eredmények.

Megvizsgaltuk az egyes jellemz&csoportok hatékonysagat is porlasztasos mod-
szerrel. A 3. tablazatban latottak szerint a leghatékonyabbnak a morfologiai jel-
lemz6k bizonyultak, azonban a szemantikai és szintaktikai jellemz6k is pozitivan
jarulnak hozza az eredményekhez.

Kiilénbségek
Jellemzdsk Szdveg P R F |Acc|| P R F | Acc
Osszes alhirek 0,816] 0,75 (0,795
valodi hirek|[0,786]0,825]0,805
Osszes 0,801 0,8 | 0,8 | 80
morfolégia nélkiil |alhirek 0,488 0,5 0,494 -0,328( -0,25 |-0,301
valédi hirek||0,487(0,475(0,481 -0,299( -0,35 [-0,324
Osszes 0,487]0,488(0,487|48,75||-0,314|-0,312(-0,313|-31,25
szintaxis nélkiil [alhirek 0,781 0,8 10,79 -0,036( 0,05 |-0,005
valédi hirek||0,795(0,775|0,785 0,009 -0,05 | -0,02
Osszes 0,7880,788]0,788|78,75(-0,013(-0,012(-0,012 -1,25
szemantika nélkiillalhirek 0,769 0,75 10,759 -0,047) 0 [-0,036
valodi hirek|[0,756]0,775|0,765 -0,031-0,05[-0,04
Osszes 0,763]0,763(0,763|76,25|-0,038]-0,037-0,037| -3,75

3. tablazat. Porlasztasos eredmények. P: pontossag (precision), R: fedés (recall), F:
F-mérték (F-measure), Acc: pontossag (accuracy).

Egyes jellemz6k statisztikailag szignifikins kiilonbséget mutatnak a két cso-
port kozott, melyeket a 4. tablazatban mutatunk be részletesebben. Eszerint
tehdt a morfolégiai jellemzsk koziil a hatarozdszavak szama, illetve az ismeret-
len szavak, mult és jelen idejd igék és T /1. igék ardnya, a szintaktikai jellemzk
koziil az alanyok és mellérendelések szama, a targyak aranya és a jelz6k és ala-
rendelések szdma és ardnya, mig a szemantikai jellemz6k koziil az episztemikus
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és weasel tipust bizonytalansagot jelol§ szavak szama (és ardnya), illetve a ba-
natot kifejezd szavak szama térnek el szignifikdnsan a valodi hirek és az alhirek
csoportjai kézott.

Jellemzs |[p-értek
Morfologiai jellemzé&k

Hatéarozoszavak szama 0,0146
Ismeretlen szavak aranya 0,0001
Mult idejd igék aranya 0,0215
Jelen idejt igék aranya 0,0184
T/1. igék aranya 0,0078
Szintaktikai jellemz&k

Alanyok szama 0,036
Targyak aranya 0,0362
Jelz6k és alarendelések szama 0,0344
Jelz6k és alarendelések ardnya 0,0071
Mellérendelések szama 0,0459
Szemantikai jellemz&k

Episztemikus bizonytalansagot jelz6 kifejezések szama | 0,0051
Episztemikus bizonytalansagot jelzé kifejezések aranyal| 0,0183
Weasel tipusi bizonytalansagot jelz6 kifejezések szamal 0,0398
Banatot kifejez6 szavak szama 0,027

4. tablazat. Szignifikans kiilonbségeket mutato jellemzok.

6. Az eredmények megvitatasa

Az eredmények vizsgalata alapjan elmondhatjuk, hogy gépi tanulasi kisérleteink
80%-0s pontossaggal kiilonitik el egyméstol a valodi és alhireket. Az is egyér-
telmiien latszik, hogy els6dlegesen a morfologiai jellemz&k bizonyultak hasznos-
nak, am a szintaktikai és szemantikai jellemz&k hozzdadott értéke is kideriil a
3. tablazatbol. A statisztikai és pragmatikai jellemzsk azonban nem jelentettek
szamszertisithetd tobbletet a mérések soran.

A fentiek alapjan azt is kijelenthetjiik, hogy elvardasunk — miszerint elsésorban
szemantikai-pragmatikai kiilonbségeket taldlunk az &alhirek és valédi hirek ko-
zOtt — nem teljesen igazolodott be. Egyrészt a morfoldgiai jellemzk bizonyultak
leghatasosabbnak a gépi tanulasi folyamatban, masrészt a statisztikailag szigni-
fikans jellemzGk sem mutatjak a szemantikai-pragmatikai jellemzk kiemelkedd
szerepét. Eredményeinkbdl ugy tiinik, hogy a korpuszunkban taldlhat6 alhirek
szokészlete és mondatszerkesztése is erdsen eltér a valodi hirekétsl: azoknél tobb
hatérozoszot, t6bb jelen idejd igét és tobb T/1. igét hasznal. A mellé- és alaren-
delések szama azonban alacsonyabb, ami arra utal, hogy kevesebb Gsszetett mon-
dat talalhato az alhirekben. Ugyanakkor a jelenre valo utalasok, a tobbes szam
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els6 személyi igék gyakori hasznalata is a kozosségi tudatot erdsiti az alhirek-
ben, ami akiar manipulativ stratégia is lehet [15], az olvas6 meggyGzését célozva.
Tovabba, tobb bizonytalansagra utald kifejezést talalhatunk a valédi hirekben,
azaz az alhirekben inkdbb tényszerd allitdsok jelennek meg, ezzel is ,tényként”
beallitva a kozolt tartalmakat. Erzelmek terén pedig kiilonosen a banatra és a
haragra jellemz§ szavak hasznalata gyakoribb a valédi hirekben, ellenben a sze-
retet kifejezGdése az alhirekben gyakoribb, azaz a pozitiv szemlélet talan jobban
az alhirek sajatja.

A rendszer altal tévesen osztalyozott hirekre mutatunk néhany példat az
aldbbiakban.

Tévesnek itélt valodi hirek:

— Idékapszulat dstak el a Spitzbergakon
— A tropusi erddk tobb szenet bocsdtanak ki, mint az amerikai gépjarmipark
— FEszak-Korea nehézbombdazokat roptet az dcedan felett

Valodinak cimkézett alhirek:

— Itt a kézmives iPhone
— Kézmunkdsokat képeznek dat macskdvd
— Tarr Béla rendezi a Tronok harca 7. évadjdt

A hibasan kategorizélt cikkeket attekintve megallapithatjuk, hogy elsésor-
ban a dokumentumok hossziisaga jatszott szerepet a téves osztalyozasban. A
rovidebb valédi hireket gyakran alhirnek, mig a hosszabb alhireket valédinak
mingsitette a rendszer. Mindemellett minél t6bb bizonytalansagra utal6é nyelvi
elem volt megtaldlhaté az alhirben, annél valészintibb, hogy a rendszer valédi
hirnek tekinti.

7. Osszegzés

Ebben a munkidban magyar nyelvi hirek és alhirek automatikus elkiilonitésérsl
szamoltunk be. Eredményeink aldtamasztjik, hogy gazdag — morfologiai, szin-
taktikai, szemantikai és pragmatikai jellemz&térre épitve sikeresen lehetséges
felismerni az alhireket, kiilonGsen a morfologiai jellemzdk jatszanak fontos sze-
repet a folyamatban.

Jelen cikkben olyan alhirekkel dolgoztunk, melyek els6dleges célja az olvaséd
szorakoztatasa volt, nem pedig megtévesztése. A jovében azonban hoax tipusa
hirekre is szeretnénk kiterjeszteni gépi tanulé megkozelitésiinket, azaz az olvasot
szandékosan megtévesztd, illetve manipulalé informaciok automatikus felismeré-
se is célunk.

Ko6szonetnyilvanitas

A tanulmany az Emberi Eréforrasok Minisztériuma UNKP-17-4 kodszamua Uj
Nemzeti Kivalosag Programjanak tamogatasaval késziilt.
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