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Kivonat. A cikkben bemutatisra keriil a nyelvi hasonlésdg egy definicidja,
amely elméleti alapjit képezi a nyelvi hasonl6sdgon alapulé intelligens keresés-
nek. A definici6 lehetdséget ad a hasonl6sig Levenshtein-tivolsdg alapd vizsgd-
Jatdra tobb nyelvi szinten. Az 4ltaldnos definicién til bemutatom a fejlesztés
alatt 4116 alkalmaz4st, amely 3 nyelvi szinten alkalmazza a tvolsdgot: a szavak
felszini alakja szerint, tovesitett alakjuk szerint és sz6fajuk szerint. A példékban
igy két mondat koz6tt egy 3 elem(i vektor frja le a hasonlésdgot. Bemutatom az
elkésziilt teszt-komyezet is, amely szévegfijlban keres egy adott jelolt-
mondathoz a definici6 szerint hasonl6 mondatokat. Végiil vizolom a tovibbi
munkikat és terveket.

1 Bevezetd

A bemutatott nyelvi hasonlésdg definici6jdnak célja az intelligens keresés
megvalGsitisa a forditémemoéridban. A felhaszndlt keretrendszer a MorphoLogic
Kft-nél fejlesztett MorphoTM forditémeméria, amely a MetaMorpho szabély-alapii
forditistimogat6 rendszer alapjain, az ott kidolgozott szab4ly-szintaxist alkalmazza.

A MorphoTM rendszer olyan forditdstdimogaté eszkdz, amelynek célja, hogy a
hagyoményos forditmemoéria-funkci6kat nyelvi intelligencidval kiegészitve a
jelenlegi rendszereknél t6bbszor ajinljon forditast, és azok jobban kozelitsék a kivént
mindségii forditdst. A forditds egységei a mondatndl kisebb szegmensek (fénévi
szerkezetek és az ezeket tartalmazé mondatvédzak), amelyeket a forrds- és célnyelvi
elemz6k 4llitanak el6. Az adott bemeneti mondathoz hasonlé szegmenseket ,nyelvi
intelligencidn” alapulé tivolsig segitségével keressiik, és a megsziiletd §j forditdsokat
mint szabdlyokat tdroljuk, amelyek a gépi forditds minségét folyamatosan javitjdk.
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2 A forditomemoria miikodésének leirasa

2.1 Szabily és minta

A MorphoTM forditémeméria egyesiti a szabdly-alapi gépi forditds és a minta alapi,
statisztikus megkozelités elbényeit. A tdrolt mintdk a MorphoLogic MetaMorpho nevii
gépi forditérendszerének formalizmusét kdvetik: az egyes szabdlyok forrds és célnyel-
vi részb0l dllnak, azaz minden szabdly 6nélléan tartalmaz egy nyelvi elemet és annak
forditdsdt. A szabdlyrendszer jellemz6je, hogy homogén: nem kiilénboztetiink meg
lexikon-szerii és szintaxis-szerii szabédlyokat [Proszéky96, Prészéky02].

A fenti két tulajdonsdg lehet6vé teszi, hogy a forditémeméridba keriilé szabdlyok
béarmilyen szint{i nyelvtani struktirat lefrhatnak, legyen az egyetlen f6név és fordit4sa,
vagy egy mondatvdz, amelyben iires helyek jelzik a fonevek helyét és a vonatkozé
megkotéseket. gy a szabdlyok egyben nyelvi mintdk is, a szabélybézis pedig
tekinthetd specialis parhuzamos korpusznak is.

A szabdlyok az elemzés-forditds folyamdn egyszerii unifikdciés nyelvtan szerint
miikddnek. Az egyes szabédlyokban a kiilonb6z6 jegyek (megkotések) hatdrozzdk meg
a szabdly specifikussdgét. A szabdlyban a nem kitoltétt megkotések a konkrét mondat
elemzése sordn keriilnek kitoltésre. Igy a forditémeméria mikodése folyamén egy
kordbban eltarolt minta akkor is relevans lehet az aktudlis mondat forditasidban, ha
cléz6leg mds morfolégiai jegyekkel szerepelt. Ehhez az sziikséges, hogy a szabilyok
eltdroldsakor meghatdrozzuk a kelld megszoritisokat, a tSbbi jegyet azonban
kitoltetleniil hagyjuk. {gy a forditémeméria 4ltal megtal4lt korabbi forditds csak abban
az esetben lesz jelolt, ha kielégiti a sziikséges megszoritdsokat. A nem sziikséges
megszoritdsok (pl. szdm, személy, ido stb.) pedig a célnyelvi mondat generéldsa sordn
az aktvélis forrdsnyelvi megfelel6ik szerint keriilnek kitoltésre. Ez a megkézelités
lehet6vé teszi, hogy a hagyomdnyos forditémeméridval szemben péld4ul az angol *go’
igének kiilénbozd idejii alakjait (pl. *went’, *has gone’ stb.) annak ellenére megtal4lja
a rendszer a mintdk kozott, hogy kozottitk a karakter-alapi tdvolsig igen nagy.

2.2 Bdvités és forditas

A MorphoTM alapvetben forditémemoériaként miikodik, azaz fejlett eszkézokkel
tdmogatja az emberi fordit6t, valamint lehetGséget ad az adatbédzis bdvitésére. A
fordit6i munka sordn a forditott mondatok feldolgozdsdval boviil a szabélyb4zis, és
emellett lehetbség van mintdk pdrhuzamos korpuszbél valé automatikus felvételére is.
A forditisi folyamat sordn az emberi fordité feliigyeli a forditds folyamatit. A
folyamat lépései vdzlatosan a kévetkezok:
(1) A forditémeméria a berérkezd mondatot megelemzi.
a) Amennyiben ez sikeres, akkor el64llnak a forrdsnyelvi mondat szavainak
lemmdi, a mondat v4za €s a fénévi csoportok (noun phrase, NP).
b) Amennyiben nem sikeriil a teljes elemzés, gy a rendszer megprébilja egy
sekély NP nyelvtannal elemezni a mondatot, igy el64llitva lemmdkat, a
vézat és az NP-ket.



110 II. Magyar Szdmitégépes Nyelvészeti Konferencia

c) Ha ez sem jér sikerrel, 1igy az egész mondatot viznak tekintjitk, amely nem
tartalmaz f6névi csoportokat. Ez esetben a morfoszintaktikai elemzd
elé4llitja a mondat lemmait.

(2) A lemmik sorozatit feldolgozzuk a forditémemoéria igényeinek megfelGen:
meghatdrozzuk a sziikséges morfolGgiai jegyeket, amelyek teljesiilését
megkivéinjuk a t4rolt mintdk kozotti keresés sordn. A feldolgozas sordn kiilon
kezeljiik a speciélis lemmaékat (pl. Internet vagy e-mail cfm, d4tum, sz4m stb.),
amelyek az esetlegesen sziikséges mdédosftdsok utin 4tkeriilnek a célnyelvi
mondatba.

(3) A fbnévi csoportok (NP-k) és a tobbi lemmdbél 4ll6 mondatviz alapjan az
intelligens” keres6 hasonlé mondatot, illetve hasonlé NP-ket keres az
adatbézisban.

a) azok a szabdlyok, amelyek forrdsnyelvi oldala teljesen lefedi a mondatot, a
mondatvizat vagy egy NP-t, ,elsiilnek”.

b) amennyiben az elsiilt szabdlyok nem fedik le a teljes mondatot, Ggy a
hasonl6ségi keres6 modul a definidlt nyelvi hasonl6sdg szerint hasonl6
mondatvizakat, illetve NP-ket keres az adatbézisban.

(4) A taldlatokat megfeleléen szlirve és rangsorolva el64ll a célnyelvi
szegmensforditis-jeloltek listdja.

(5) A jeloltekboél, illetve az opciondlisan gépi forditdssal eldéllitott célnyelvi
szegmensekb6l oOsszedll az eredeti mondat felajinlott forditdsa, amely
tartalmazza a speciélis lemmékat is.

(6) . A felajanlott forditds(oka)t a felhasznél6 elfogadhatja vagy médosithatja.

(7) A moédositott célnyelvi szegmensek elemzése és forrdsnyelvi parjukkal valé
eltdroldsuk révén Gj szabdlyokkal boviil a forditémeméria. Amennyiben a
fénévi szerkezetek szinkronizdldsa gépi Gton nem megval6sithatd, Ggy a fordit6
javithatja a felajinlott hozz4rendeléseket.

3 A nyelvi szerkezetek kozotti hasonlésag

Ebben a fejezetben lefrdsdt adjuk a nyelvi hasonl6sdgon alapulé keresés egy
megkozelitésének, amely segitségével a fordftdmemoéridban levé mondat-vézak és
fénévi szerkezetek nyelvi hasonlésdg alapjin kereshet6ek. Ehhez definidljuk a
nyelvi hasonlésig fogalmit.

3.1 Hasonlé munkik

Biér a forditémem6ridk és a példa-alapii gépi forditds elmélete [Nagao84] és alkal-
mazésai mér a kilencvenes években megjelentek, a mondatok kozotti hasonléséggal
csak az évezredfordulén és utdna, azaz napjainkban kezdtek foglalkozni a tudoméanyos
munk4k. A nyelvi hasonl6sdg fogalmdra azonban egészen a legutbbi idokig tudtunk-
kal csak egy kutatécsoport adott definiciét [Mandreoli02). A gyakorlati alkalmazésra
azonban szdmtalan publikici6 sziiletett, amelyek tekintélyes része a Levenshtein-
tdvolsdg [Levenshtein65] kiterjesztésével és a dinamikus programozds eszkozeivel ad
megold4st a hasonl6s4g kezelésére [Planas00]. A példa-alapi gépi forditds megval6si-
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tdsdhoz elengedhetetlen a mintik hasonl6sdgdnak megfeleld kezelése, igy a tirgyban
sziiletett cikkek koziil tobb foglalkozik a témdval, illetve részproblémdival, mint a
félszabad morfémék (function words) [Sumita93], a fonévi szerkezetek (terminoldgi-
4k) [Sato93] és az eloljdrds szerkezetek [Sumita93].
Az eddigi megkozelitések legfontosabb hidnyossédgai:
® szamos megoldds egyedi nyelvi ismereteket kivdn, mint pl. az ekvivalencia-
osztilyok, vagy egyéb szemantikai tulajdonsdgok
* legtobbszér nem definidlnak nyelvi hasonlésdgi mértéket, igy a taldlatok hal-
maza nem rangsorolhaté
*  alegtobb megkozelitésben a mondat a keresés legkisebb egysége
A kereskedelmi forgalomban jelenleg kaphaté forditds-tdmogaté rendszerek leg-
tobbje még a fentebb vézoltaknél is kevesebb nyelvi alapt algoritmust alkalmaz. Ha-
t€konysigukat egyediil gyorsasdguk és a forditandé szdvegek nagyfokd hasonlésdga
indokolja.

3.2 A nyelvi hasonldsagi mértéke

A nyelvi hasonl6sdg mértékének definidldsakor a kovetkezd elvardsokat kell figye-
lembe venni:

= A hasonl6sag mértéke legyen a lehet6 legnagyobb mértékben fiiggetien a nyelvi
kérnyezett6l, a szemantikai kontextust6l. A forditémemoria kezeli a kontextust,
annak meghatdrozdsat a forditéra bizza, azonban a hasonlésdg mértéke ett6l
fiiggetlen.

= A hasonldsdg vegye figyelembe mind a szészint{i kiilonbségeket (torlés, beszii-
ras, csere), mind pedig a morfoszintaktikai jegyek kiilonbségét. A mondatviz
és az NP-k megkiilonboztetésén kiviil szintaktikai jegyeket jelenleg nem ve-
sziink figyelembe.

A teljes mondatok, a mondatvizak €s a fénévi csoportok olyan szimb6lumok sori-
nak tekinthet6k, amelyek meghatdrozott jegyekkel rendelkeznek, amely jegyek koziil
van kitoltott és kitoltetlen. Mivel a lexikai jegy csak egy ezen jegyek koziil, igy min-
den szegmenst, akdr teljes mondat, akir fénévi csoport, olyan szimb6lumok sordnak
tekintjiik, ahol a lexikai jegyek kitoltottek, mig a mondatvazakban a fénévi csoportok
helyét lexikai jegy nélkiili szimbélumok jelzik, amelyek a forditds sordn kit6ltédhet-
nek. Ezért a tovdbbiakban azonos médon kezelhetiink minden szegmenst.

3.3 A hasonlésag szintjei

A hasonl6sdgi tdvolsig definiciGjdban a kozismert Levenshtein-tdvolsdgot (szer-
kesztési tdvolsdg) [Levenshtein65] vessziik alapul. A nyelvi szerkezetek tdvolsdgdnak
meghatirozisakor figyelembe kell venni a nyelvi szerkezetek kiilonb6z0 szintjeit.
Ebben a megkozelitésben az m hosszi S szegmenst nem csupén szavak sorozatinak
tekintjilkk, hanem a kiilonb6z6 elemzési szinteknek megfeleléen L szinten (layer) par-
huzamosan &sszerendelt szimb6lumok sorozatinak, amely minden szinten m darab
szimb6lumot tartalmaz. Minden szinten az i-ik szimb6lum egyértelmiien megfeleltet-
heté az S mondat i-ik szavdnak, és ebb6l a sz6b6l kiilonboz6é szintii nyelvi elemzés
utjdn 4ll eld.
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A MorphoTM rendszerben a kovetkez6 hasonlésagi szinteket definidljuk:
= felszini alak (L1)
= |emmatizdlt alak (L2)
= szoéfaj (L3)

Példa (1):
The fat mice eat cheese.
T, T, T, T Ts Ts
L, The fat mice eat cheese ;
L, the fat mouse eat cheese Punct
L; Det Adj Noun Verb Noun Punct

Amennyiben a rendszer el tudja 4llitani a mondat vazét és fonévi szerkezeteit,
akkor a kovetkezd 2 NP- és 1 mondatvaz-szegmens sziiletik:

T] T2 T3 T4 Ts T6
L, The fat mice eat cheese
L, the fat mouse eat cheese Punct
| Det : Punct
Ks,) R

Bar a MorphoTM rendszerben (amint a fenti példdkban is lithaté) a hasonl6sdgot 3
szinten szamitjuk, a definicié lehetvé teszi akér tobb, akdr kevesebb szint alkalmaza-
sit is. Tovabbi szinieken mds nyelvi (pl. szemantikai) vagy nem nyelvi (pl. formdazasi)
informéci6 is feldolgozhat6. Azonban minden egyes szint novelheti a szdmitds id6igé-
nyét, amely a nyelvi elemzések tobbértelmiisége, az elemzések bonyolultsiga miatt
nagységrendekkel novelheti a feldolgozasi id6t, valamint tovabbi tobbértelmiiségi
problémadkat vethet fel.

Mir a fenti példdban is, de a mondatok tilnyomd részében a kiilonboz6 elemzési
szinteken fellép a tobbértelmiiség problémdja. A példamondat ’fat’ szava egyarant
lehet melléknév (Ckovér, zsiros, hédjas’), f6név ('kovérség, zsir, hdj’) vagy ige ("hizik,
hizlal’). A helyes elemzés eldontése szintaktikai elemzést kivan, amely viszont nincs
benne az 4ltatunk haszndlt 3 szintben. A szintaktikai elemzés bevezetése, bar elméleti-
leg illeszkedik a vézolt definiciéba, azonban olyan bonyolultsdgi nyelvi problémdkat
hozna a jelen konkrét megvaldsitdsunkba, amely sem feldolgozdsi idében sem nyelvi
eréforrasban (szabély-bazis méretében) nem megfeleld. A tobbértelmiiség kezelésének
lehetséges modjait késoébb mutatom be.
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4 Levenshtein-tdvolsagon alapulé hasonlésag

4.1 A tédvolsig definicidja

(1) Definicié (Szerkesztési tivolsidg szimbélumok sorozatdra). Legyen S; és S,
két szegmens, amely a kévetkez nyelvi szimbélumokbdl dli: o'(Sl):t,'...tl és

0(S,)=t}..12. A szerkesutési tdvolsdg O1S)) és O(S;) kizitt (ed(0(S1), &XS3))) az a

minimdlis milveletigény (beszirdsok, 16rlések és helyettesitések szdma), amely oS;)-t
AS,)-be viszi,

A fenti definicié a reprezenticié barmilyen szintjén alkalmazhat6. Ha a felszini
alakbdl nyelvi elemzési lépések tetszleges sordval egy (ij hasonlGsdgi szint 4l el6,
akkor az eldall6 szimbélumok sordt ¢(S)-sel jelolve ed(HS;), #S2)) a fentieknek meg-
felelden definidlhaté és szdmithat6. A teljes hasonlésdgot az dsszes hasonl6ségi szin-
ten kiszdmitott tavolsdg-értékekbod] képzeit vektorként definidljuk.

(2) Definici6é (Tobb-rétegii szerkesztési tivolsiag nyelvi szimbélumok sorozata-
ra). Legyen S; és S, két szegmens, mely a o(S,)=t, ..t} és 0(S,)=t>..t2 nyelvi
szimbélumaibdl a @,,...,¢; nyelvi elemzési lépések segitségével képzett i darab hason-
I6sdgi réteget tartalmaz: L,,...L. A tobb-rétegii szerkesztési tdvolsdg «(S,) és AS,)
kdzétt

ED(o(S,),0(S,))=

led,(O(S, ). 0(S, 1))sed,  (O(S, 111),0(S, 1y D)s--ed (O(S, 1), 0(S, 1,))]

A (2) definici6ban meghatdrozott hasonlésigi vektor intelligens hasonléség-
keresésre megfeleld, és a késdbbiekben litni fogjuk, hogy a hatékonysig novelése
érdekében szamitssi egyszerlisiléseket alkalmazhatunk. Az egyes hasonlGségi réte-

geken a tdvolsdg-érték kiszdmitdsdnak médja a Levenshtein-tdvolsdg szdmitdsdnak
hagyoményos, dinamikus programozds szerinti algoritmusa [Wagner&Fischer74].

Konkrét alkalmazisunkban a szerkesztési tdvolsig helyett a tivolsig és a forditand6
mondat hosszénak ardnyéval szdmolunk:

d(0(S,),0(S,))

d(0(8,),0(S,)) = 201 2%

(0(S,),0(8,)) (S,

Illetve a hasonl6ségi vektor ennek megfelelen:

ed ;(0(S,,).0(8,,)) ed,(0(S,,),0(S,.,))
e T o)

D(a(S,),0(S,)) =[

Példa (2):
Si: The fat mice eat cheese.
S,: Cats eat mice.
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S Ie

Tl T2 T3 T4 Ts T5
L, The fat mice eat cheese .
L, the fat mouse eat cheese Punct
Ly Det Adj Noun Verb Noun Punct
Sz:

T, T, T, Ta

L, Cats eat mice .
L, cat eat mouse Punct
L, Noun Verb Noun Punct

A teljes mondatokra értelmezett hasonlésigi vektor a kivetkezbképpen fog alakul-
ni:
ed3(0(S, 13, 0(5,13)) =2
ed;,(06(S,12).0(S, 1, =4
ed;, (0(S, 1), 0(S, ) =4
fgy a hasonl6ségi vektor a kovetkez6 lesz:
ED(0(S,),0(S,))=[244]
A mondatok hossz4val osztott hasoni6ség:

D(o(S,),6(S,))=10.33,0.66,0.66]

Amint az a vektor szdmitasdnak definfci6jdbol is latszik, az egyes értékek kozott
szoros dsszefiiggés van, azaz a vektor értékei nem fiiggetienek egymdstol. Abban az
esetben, ha a szénak nincs t6bbféle elemzése (nincs tébb széiove és/vagy széfaja),
akkor a felszini alak egyezése maga utédn vonja az Osszes tobbi réteg egyezését is.
Valamint megforditva: (ugyanebben a meglebetdsen ritka esteben) a sz6faj-szinten
(L,) val6 kiilsnbozoség szinte biztosan killonbbzOségre vezet a fentebbi rétegeken.

Amennyiben (és az esetek tilnyomé részében ez az igaz) egy adott szénak 16bb
elemzése van, igy kezelniink kell a t6bbértelmiiségb6l fakad6 probléméit. Amennyiben
rendelkeziink olyan modullal, amely szintaktikai elemzés nélkiil, egyéb (pl. statiszti-
kai) dton tud sz6faj szinten egyértelmiisiteni (POS-tagging), akkor tdmaszkodhatunk
ezen modul 4ltal egyértelmiisitett elemzésre. Amennyiben ilyen modult nem tu-
dunk/akarunk alkalmazni, akkor a keresés algoritmus4n kell véltoztatnunk. Erre két
lehetdségiink kindlkozik:

s vizszintes egyezés-keresés™: az adott szegmens Osszes szavdnak Osszes elem-
zésében megprébalunk olyan utat taldlni, amelyik legink4bb hasonlit a keresd-
mondathoz. A lehetséges utak koziil a legkisebb tdvolsdgit fogadjuk el a két
mondat tdvolsigdnak az adott szinten.

» figgbleges egyezés-keresés”: Az egyes szavakat mintegy kiilonéllé egység-
ként kezelve, csak az adott sz6 lehetséges elemzései kozott keresiink. Ha van az
adott sz6nak egyezd elemzése a keresd mondat adott szavdval, akkor elfogad-
juk azon a szinten egyezének a két sz6t.

A MetaMorphoTM rendszerben rendelkezésre dll egy sz6faji egyértelmiisitd (POS-
tagger), igy a rendszer jelen 4llapotiban a POS-tagger iltal ajanlott elemzést veszem
alapul, a t&bbi elemzést elhagyom. A rendszer kdvetkezd verzi6jdban mdr a fent vézolt
mindkét egyezés-keresést megvaldsitom tesztelés c€ljabol.

(2 toriés)
(2 torlés és 2 helyettesités)
(2 16rlés és 2 helyettesités)
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A hasonl6ségi vektor szdmitdsi menete mindig az absztrakt szintek fel6l a felszini
szintek felé (L-t61 L, fel€) halad, amely a jov&ben beépitendd egyszeriisité algoritmu-
sokra ad lehetdséget. Amennyiben az absztrakt szinten a tdvolsig til nagy (adott kii-
szobérték feletti), Ggy nem érdemes a tovéabbi szinteket vizsgdlni.

5 Elényok

A fenti példdboél j6l latszanak a médszer eldnyei:

a nyelvi elemzés segitségével kiszdmolt hasonlésdg kozel 4ll ahhoz, amit az
emberi fordit6 is hasonlénak érez (a példdban: X eat Y.”)

a kiilonbz6 felszini alakok kozotti eltérések nem befolyasoljdk a sziikségesnél
jelentékenyebben a hasonl6 mondatok megtaldldsat (pl. kozel keriilnek egy-
méshoz az angol go’ ige kiilonbdzd alakjai: 'went’, has gone”’ stb.)

A mondatvdzak és a fénévi csoportok kiilon kezelésével lehetdség nyilik a
mondatnal kisebb egységek automatikus forditdséra is, még akkor is, ha nem ta-
ldlunk a mondatvdzhoz hasonlité mondatot a meméridban.

A szintek egymds utdni vizsgdlatdval akdr mir az els6 osszehasonlitdsnil (a
sz6fajok vizsgdlatdndl) eldonthetd, hogy folytassa-e az algoritmus az Gsszeha-
sonlitést.

6 A modszer hatrianyai és megoldando feladatai

Minden olyan algoritmus, amely nyelvi elemzést haszndl, a kbvetkez6 problé-

makat hozza be a rendszerbe:

¢ arendszer elvesziti nyelvfliggetlenségét (gazdasdgosségi kbvetkezmények)

¢ 2 nyelvi tobbértelmliségek minden szinten megjelennek (ez tilgenerdldshoz
vagy hibds taldlatok tomegéhez vezethet)

¢+ mind a feldolgoz4s, mind pedig a keresés id6- és tdrigénye tébbszorosére
nd

A jelenleg angol nyelvre rendelkezésre 4116 nyelvtanunk til bonyolult és nagy

ahhoz képest, hogy célunk csupén a fonévi szerkezetek és a mondatvéz elodlli-

tdsa, s6t, a nyelvészek véleménye sem egységes a tekintetben, hogy mit is ne-

vezhetiink fénévi szerkezetnek. Rendszeriinkben ezért egyeldre az emberi for-

dit6 feladata lesz a fénévi szerkezetek kijelolése.

A rendszer nem kezeli az egyes nyelvi szerkezeteket alkot6é szavak nyelvi , je-

lent6ségét”, azaz ugyanannyira biinteti egy hatdroz6szé hidnyéit, mint az igei

szerkezet fejét képez6 ige kiilonbozdségét, vagy a fénévi szerkezetek esetén

egy melléknév kiilonbségét és a szerkezet fejének kiilonbozdségét (pl. a ,szédraz

pezsgd”-t6l ugyanakkor tdvolsigra van a ,.félédes pezsgé”, mint a ,.sz4raz pe-

lenka”). Ennek a megoldidsa egy kés6bbi iddben vérhat6.

A keresést meggyorsit6 indexelési technika kifejlesztése a kdvetkezé feladat. A

rendszer hasznilhatésdganak elengedhetetlen feltétele, hogy hatékony indexe-

1ési technika tdmogassa.
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A cikkben bemutattam a nyelvi hasonlésdg szerinti intelligens keresésre adott eddigi
elméleti megolddsomat, amely a MorphoLogic MetaMorphoTM rendszerébe illeszke-
déen keriill majd tesztelésre és felhaszndldsra. Definici6t adtam a tobb szintli nyelvi
hasonl6sdg mértékére és az ez alapjdn szdmithaté hasonlésdg-vektorra. Valamint v4-
zoltam a kozel- és tdvolabbi jovo kutatdsi €s fejlesztési feladatait.
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