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Kivonat Jelen cikkben bemutatott kutatéas soran aj kérdés-valasz bench-
mark adatbazist hoztunk létre magyar nyelvre. A MILQA' adatbazis
létrehozasakor nagyrészt az angol nyelvid SQuAD 2.0 elveit kovettiik,
azonban néhany a SQuAD-nal Gjabb keleti angol nyelvii kérdés-valasz
adatbézishoz hasonloéan bevezettiink szamos a SQuAD-on talmutato aji-
tast: tobbek kozott igen/nem valaszokkal megjelolt eldontends kérdése-
ket, tObb szakaszbol all6 listaszerti valaszokat, hosszu valaszokat, szamo-
last igényls és egyéb olyan kérdéseket, ahol nem masolhaté ki egyszertien
a valasz a szdvegbdl.?

Kulcsszavak: kérdés-vilasz rendszerek, benchmark adatbéazis

1. Bevezetés

A szamitogépet hasznalo laikus felhasznalok részérdl természetes igényként je-
lenik meg, hogy természetes nyelven tehessenek fel kérdéseket a rendszernek, és
arra értelmes és relevans természetes nyelvii valaszokat kapjanak. A mesterséges
(gépi) intelligencia Alan Turing altali korai definici6ja (a kés6bb Turing-teszt né-
ven ismertté valt ,imitacios jatek”)? is ilyen jellegii interakcio koré épiil: javaslata
szerint intelligensnek az embertdl megkiilonboztethetetlen modon tarsalgd gépet
tekinthetjiik. A neurélis nyelvmodellek térhoditasaval ez az igény a korabbiak-
nal sokkal inkabb kielégithetévé valt. A gépi szovegértés tesztelésének egy modja
(hasonloképpen ahhoz, ahogy az emberi szovegértést tesztelni szoktak), hogy a
szoveg alapjan a szoveghez kapcsolodd kérdésekre kell valaszolni, és a valaszok
helyességét ellendrizziik. Angol nyelvre viszonylag jol miik6dé kérdés-vélasz rend-
szerek léteznek, amelyeknek alapjat az alapkutatas keretében (a legtobb esetben
azonban céges kutatolaborok altal finanszirozott modon) létrehozott adatbézisok

1 A korpusz nevét a lila tehenes csoki mellett a projektet tAmogaté Mesterséges Intel-
ligencia Nemzeti Labor kezd&betdi ihlették.

2 Az adatbéazist a tesztkorpusz ellenérzését kovetSen publikaljuk:
https://github.com/ppke-nlpg/MILQA.

3 Az eredeti imitacios jatékban két kiilonboz6 nemt szerepls feladata az volt hogy a
valodi nemiiktdl fiiggetleniil adott nemii személynek adjak ki magukat, és a harmadik
szereplének ki kellett taldlnia pusztan a megnyilatkozasok tartalma alapjan, hogy
melyikiik az, aki csal.
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képezik. Jelen kutatasban olyan magyar nyelvi kérdés-valasz adatbézis létreho-
zésa volt a célunk, amely lehet&vé teszi magyar nyelvd kérdés-valasz rendszerek
betanitasat, illetve teljesitményiik gépi kiértékelését.

2. El6zmények

A korai kérdés-valasz adatbazisok vagy nagyon kis mérettiek voltak, vagy nem
tartalmaztak grammatikailag kérdé mondat forméja kérdéseket, hanem 1n. cloze-
tipust ,kérdésekbdl” alltak: ezek olyan kijelenté mondatok, amelyeknek egy része
ki van maszkolva, és azt kell kiegésziteni a szoveg alapjan. Az utobbi erdforra-
sokat géppel generalték, igy konnyen létrehozhatoak voltak, azonban a maszkolt
részt tartalmazo mondatok egyaltalan nem hasonlitanak a valodi kérdésekhez. Az
egyik legfontosabb mérfoldkés a kérdés-valasz tanito-adatbazisok soraban a Stan-
fordi Egyetemen létrehozott angol nyelvii SQuAD adatbazis (Stanford Question
Answering Dataset) volt (Rajpurkar és mtsai, 2016). Ez egy a korabbiaknal joval
nagyobb mérett, elsé verzidjaban tobb mint 108000 kérdés-valasz part tartalma-
76 adatbazis, amelyet kés6bb a masodik verzioban az adott szovegrészlet alap-
jan nem megvalaszolhato kérdésekkel egészitettek ki (151000 kérdés, (Rajpurkar
és mtsai, 2018)). A nyilvanosan elérhetd tanito és a hangolokészlet 143000 (93000
megvalaszolhato és 50000 nem megvalaszolhato) kérdést tartalmaz. A méretén
tul azért tekinthetd mérfoldkének ez az eréforras, mert egyrészt ténylegesen jol-
formalt kérdéseket tartalmazott a korabbi tn. cloze-tipusi kérdéseket tartalmazo
ertforrasokkal ellentétben (pl. CNN/Daily Mail (Hermann és mtsai, 2015)), il-
letve nem feleletvalasztos volt (mint pl. az MCTest (Richardson és mtsai, 2013)
vagy a WikiQA (Yang és mtsai, 2015)). Valamint mert oridsi 16kést adott a
kérdés-valasz rendszerek fejlesztésének.

A kérdés-valasz adatbazisok, illetve rendszerek koérében megkiilonboztethe-
tiink extraktiv, illetve absztraktiv/generativ megkozelitést. Az el6z6 esetében
a valaszt egyszertien a széveghdl szo szerint kiemelt rész adja (mintha széveg-
kiemel&vel dolgoznank, ilyen a SQuAD), az utobbi esetében pedig ténylegesen
jolformalt emberi nyelven van a valasz megfogalmazva (pl. MS MARCO (Nguyen
és mtsai, 2016), NarrativeQA (Kocisky és mtsai, 2018)). Ezen tul a kérdés-
valasz adatbazisok egy része olyan kérdéseket tartalmaz, amelyeknek megva-
laszolasa tobblépéses kovetkeztetési lancok végrehajtasat koveteli meg (multi-
hop/t6bblépcsds kérdés-valasz feladatok). Ez nemcsak a mogottes logikai leve-
zetés nagyobb komplexitasat jelenti, hanem ez a feladattipus igy tulléphet az
egyedi dokumentumok, illetve szovegrészletek szintjén is, amennyiben az adott
kérdés csak tobb kiilonb6z6 dokumentumban vagy szévegrészben szerepld infor-
maciok kombinélaséval valaszolhato meg (pl. HotpotQA (Yang és mtsai, 2018),
NarrativeQA (Ko¢isky és mtsai, 2018)).

A t6bblépcsts kérdés-valasz feladatok és a SQuUAD esetében is az adott szo-
vegek alapjan az annotatorok feladata volt a kérdések megfogalmazasa. A nagy
keres6motorokat tizemeltet cégek ezzel szemben olyan eréforrasokat hoztak 1ét-
re, amelyekben a keres6motorba beirt gyakori kérdésekbdl kiindulva gytjtottek
Ossze hozzajuk tartozoé relevans dokumentumokat, és ezeket felhasznéalva jelolték
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ki vagy fogalmaztak meg az annotatorok a valaszokat. Az elébbi extraktiv ti-
pust adathalmaz a Google keresébe beirt kérdéseken alapulé Natural Questions
(NQ, Kwiatkowski és mtsai (2019)), ahol a kontextusként hasznalt dokumentu-
mok a SQuAD-hoz hasonléan Wikipedia szocikkek voltak. Az utébbi absztrak-
tiv/generativ tipusba tartozik a Microsoft Bing-kérdéseken alapulé MS MARCO
QnA adathalmaza (Nguyen és mtsai, 2016). Hasonloképpen kereséssel jottek létre
a szintén eleve 1étezs kviz- és miveltségi kérdéshalmazokon alapuléd erdforrasok
is (pl. TriviaQA (Joshi és mtsai, 2017)).

A SQuAD népszertiségének egyik forrasa talan az, hogy egy olyan viszonylag
leegyszertisitett modellt feltételez, amely szerint minden megvalaszolhato kérdés-
re egyetlen Osszefliggd szovegrész kijelolhetd valaszként, és ez a SQuAD-alapu
rendszerek implementaciojat jelentGsen egyszertisiti. Ez a megszoritas tobbé-
kevésbé jol megvalosithato, ha az annotatorok eleve azt a feladatot kapjak, hogy
igy megvalaszolhato kérdéseket tegyenek fel. A valdsiagban el6forduld kérdések
nem elhanyagolhato része esetében azonban a vélasz valamilyen lista, aminek
az elemei nem feltétleniil Gsszefiiggs részt foglalnak el a szdvegben. Ilyenkor az
Osszes relevans részt magaban foglald Gsszefliggs szakasz jelentés mennyiségii a
valasz szempontjabol irrelevans szovegrészt tartalmazhat. Ezért példaul a valosa-
gos kérdéseken alapulé NQ adathalmazban nem korlatoztak a valasz lehetGségét
egyetlen Osszefliggd szakaszra, hanem ilyenek listaja lehet a valasz (a Natural
Questionsben a kérdések 6,9%-4nal nem egyelemt lista a valasz). A SQuAD ese-
tében a kérdések kontextusa (a szévegrész, amiben a kérdésre a valaszt meg kell
talalni) viszonylag korlatozott hosszusagu: 150 és 4000 karakter kozotti, atlago-
san 740 karakter, ami szintén behatérolja a feladat komplexitasat.

Az NQ-hoz hasonlo ténylegesen feltett kérdésekbdl kiindulé adathalmazok-
ban természetes modon eléfordulnak eldontends kérdések is (Natural Questions:
2,5%). Ezekre énmagéaban tipikusan nem vélasz a szoveg egy kijelolt részlete,
hanem valamely relevans szovegrészbdl kovetkezik egy (bizonyos esetekben nem
egyértelmt, csak valoszintsithetd) igen/nem valasz. Vannak kifejezetten csak el-
dontendd kérdéseket tartalmazo adathalmazok is (pl. a szintén a Wikipedian
alapulo BoolQ (Clark és mtsai, 2019), az Amazon termékértékeléssel kapesolatos
szovegeire épiils AmazonYesNo (Dzendzik és mtsai, 2019) vagy a orvosbiologi-
ai cikkabsztraktokon alapulé PubMedQA (Jin és mtsai, 2019)). A BoolQ és az
AmazonYesNo ugyanakkor jelentés atfedést mutat a NaturalQuestions, illetve
az AmazonQA (Gupta és mtsai, 2019) adatbazisok eldontendd kérdéseivel (az
Amazonos eréforrasok esetében lényegében részhalmaz viszony all fenn).

Az NQ-hoz hasonléan ,természetes eredetii” orvosbiologiai témaju kérdéshal-
mazokban gyakran az NQ adatbazissal kapcsolatban korabban emlitettnél is jo-
val magasabb aranyu a ,nem SQuAD-kompatibilis” kérdések aranya. A ténylege-
sen praktizalé orvosok napi szakmai tevékenysége soran megfogalmazott kérdése-
ket tartalmazé Clinical Questions Collection (CQC) adathalmaz (D’Alessandro
és mtsai, 2004; Ely és mtsai, 1997, 1999) és a PubMed felhasznalok &ltal egy
nap alatt megfogalmazott kérdésekbdl Gsszeallitott PubMed Query Log Data-
set (Herskovic és mtsai, 2007) esetében példaul az eldontendd kérdések aranya
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28,1%-nak, a lista tipusa valasszal rendelkez6ké pedig 21,9%-nak adédik (Yoon
és mtsai, 2022).

A lista tipusu valaszok és az eldontendd kérdések (valamint a korabban emli-
tett tobblépesss kovetkeztetést igényls valaszok) hianya miatt a SQuAD-tipust
adatbazisokon betanithaté egyetlen szovegszakaszt valaszként visszaado extrak-
tiv rendszerek viszonylag hamar megbuknénak a korabban emlitett Turing-teszten
még abban az esetben is, ha egyébként tokéletes teljesitményt nyidjtananak a
maguk miifajdban, mert ilyen tipusu kérdésekre nem tudninak meggy&zéen va-
laszolni. Ugyanakkor tovabbi probléma adédik abbél a ténybél, hogy egy adott
szoveggel kapcsolatban az igazan érdekes kérdések nem azokat a szavakat hasz-
naljak, amelyek az eredeti szovegkornyezetben szerepeltek (hiszen ellenkezd eset-
ben gyakran egyszerti lexikai kereséssel meg lehetne talalni a valaszt). A SQuAD
Osszeallitasa soran is torekedtek arra, hogy az annotatorok a kérdések megfogal-
mazasakor parafrazealjak a kérdés szévegkOrnyezethez horgonyozo részét, és ne
egyszertien lemasoljak azt. Ez énmagaban nem feltétleniil jelent komoly problé-
méat a kurrens elGtanitott nyelvmodelleken alapuld neuralis modellek szamara,
hiszen ezek altaldban megfelel6en absztrakt belsé szemantikai reprezentaciok-
kal birnak ahhoz, hogy a parafrazisok ne zavarjak meg ket (vagy legalabbis
sokkal kevésbé, mint egy lexikai mintaillesztésen alapulé rendszert). A probléma
azonban abboél adodik, hogy ha a kérdésben példaul az eredeti kontextusban sze-
repl6tdl eltérs igét hasznalunk, akkor sok esetben ez mas vonzatkerettel jar, ami
azt jelenti, hogy sokszor mas esetben kellene szerepelnie a vélaszban az adott
kifejezésnek, mint amilyen formaban az eredeti szévegben allt. A SQuAD eseté-
ben erre a problémara az volt a megoldas, hogy a prepozicidkat altaldban nem
tették a valasz részévé, hanem csak a minimaélisan sziikséges lexikalis tartalmat
(erre utasitottak az annotatorokat, 1. 1. dbra).

When were the Normans in Normandy?

Ground Truth Answers: [i0thiand 11th centuries in the 10th and 11th
The Normans (Norman: Nourmands; French: Normands; Latin: Normanni) were centuries 10th and 11th centuries 10th and 11th centuries

the people who in the 10th'and 11th centuries gave their name to Normandy. a
regien in France. They were descended from Norse ("Norman” comes from

Prediction: 10th and 11th centuries

1. abra. A SQuAD-ban az egyébként lényeges prepoziciok altaldban nem képezik
részét a valaszoknak

Ez ugyan a lényegében izolalé nyelvnek tekintheté angol esetében az esetek
nagy részében megoldja a fenti problémat, de azon az aron, hogy a rendszer
tobbnyire ,foghegyrdl” valaszol, és nem a pragmatikailag megfelel§ alakban adja
vissza/jeleniti meg a valaszt. Az emberek a megfelels prepoziciot is beillesztenék
a valaszba, tehat ezen a ponton is ,kilog a 161ab” a Turing-teszt szempontjabol.
Morfologiailag komplex (pl. agglutinald) nyelvek esetében pedig ez a megoldas
nyilvanvaléan nem miikodik, ilyen esetekben egy SQuAD-tipust extraktiv rend-
szer mindenképpen pragmatikailag inadekvat valaszt fog adni, mert az eredetileg
a szovegben szerepld esetraggal, esetleg valamilyen képzGs formaban adja vissza a
valaszt. Ugyanakkor ez a szdvegkiemelSs megjelenités esetén mégsem jelent igazi
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problémat, hiszen ebben az esetben a felhasznalé nem ugy értékeli, hogy a gép
Sfurcsan valaszolt”, hanem hogy ,,jol kiemelte a vélaszt a szévegbhdl”. Amennyi-
ben ugyanakkor a valasz valoéban valaszként jelenik meg, akkor mindenképpen
célszert tovabblépni valamilyen generativ/absztraktiv megoldas iranyaba.

Van néhény tovabbi kérdéstipus: a megszamlalast, valamilyen aritmetikai m-
veletek végrehajtasat, illetve osszehasonlitast igényls kérdés-valasz parok (hdny,
mennyi, melyik a leg... stb.), amelyek mar a minimélis iskolazottsagn emberek-
nek sem jelentenek problémat, de a modelleket specialisan fel kell késziteni az
ilyen jellegii feladatok végrehajtasara annak érdekében, hogy a gép ne bukjon
el csiufosan. Elsdsorban ilyen kérdésekre fokuszal a DROP (Dua és mtsai, 2019)
kérdés-valasz adatbazis.

Egyes eréforrasok valamilyen dialégus kontextusdban kozelitik meg a kérdés-
megvalaszolas problémajat. A kérdések sokszor tobbértelmtiiek vagy hidnyosak,
és kiegészit6 informaciora van sziikség a megvalaszolasukhoz. Ilyen szituéciok
modellezését tiizik ki célul az olyan adathalmazok, mint pl. a ShARC (Saeidi
és mtsai, 2018).

2.1. Nem angol nyelvi eréforrasok

A korabban emlitett minden kérdés-valasz adatbazis (illetve ezek mellett még
szamtalan masik) angol nyelvii. Ugyanakkor szamos mas nyelvre is adaptaltak a
bemutatott modszereket, illetve tébbnyelvi kérdés-valasz adatbéazisok is sziilet-
tek.

Viszonylag sok és nagy méreti kinai nyelvii adathalmaz sziiletett. A legis-
mertebb a DuReader (He és mtsai, 2018). Ez és szamos késébbi hozza kapcsolodo
er6forras az NQ-hoz és az MS MARCO-hoz hasonlbéan a kinai Baidu keresémotor-
kérdéseken és a magyar viszonylatban talan leginkabb a gyakorikerdesek.hu-hoz
hasonlithat6, de annél sokkal kiterjedtebb, és hivatalos entitasok, példaul cégek
altal szolgaltatott tartalmakat is tartalmazé Baidu Zhidaon alapulé kérdés-vélasz
adatbéazisa.

A SQuAD modszertana alapjan késziilt francia (FQuAD 2.0, (Heinrich és mt-
sai, 2022), majdnem 80000 kérdés), koreai (KorQuAD 2.0 (Youngmin Kim, 2020)
100000 kérdés), orosz (SherQuAD (Efimov és mtsai, 2020)) és német (German-
QuAD (Msller és mtsai, 2021) kb. 14000 kérdeés) erdforras is. Az XQuAD (Artet-
xe és mtsai, 2019) a SQuAD 1.1 hangolohalmazabol (dev. set) 240 bekezdéshez
kapcsolodo 1190 kérdés-valasz par professzionalis forditok altal készitett fordita-
sat tartalmazza 10 nyelven.

Az angol mellett hat méasik nyelvet lefed6 MLQA benchmark adatbazis (Le-
wis és mtsai (2020); angolra 12 ezer koriili, a t6bbi nyelvre 5-6 ezer kérdés-valasz
par) kvaziekvivalens Wikipédia-mondatok koré épiil, amelyekhez a kérdéseket
forditok forditottak angolrol. A SQuAD-ot szamos nyelvre (pl. koreai, hindi, ja-
pan, spanyol, cseh, francia, illetve az MLQA adathalmazban szerepld nyelvekre)
gépiforditottak.

11 tipolégiai szempontbol valtozatos nyelvet fed le a TyDi QA adathalmaz
(Clark és mtsai (2020); Osszesen 200 ezer kérdés-véalasz par), amely szintén a
Wikipédian alapul. A kérdéseket csak a szocikkek bevezetd szakasza ismeretében
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fogalmaztak meg, de barmit lehetett a témaval kapcsolatban kérdezni. Igy TyDi
QA-ben megfogalmazott kérdések nagyobb részére nincs valasz, ahol viszont van,
ott a modszer jol garantalja, hogy a kérdés masképp van megfogalmazva, mint
a valasz.

2.2. Az els6 magyar extraktiv kérdés-valasz-adatbazis

A SQuAD mintajara készilt az Arcanum Adatbézis Kiado fejlesztésében az
AQuAD er6forras, amelyben elsGsorban a SQuAD-ban szerepls szocikkek egy
részének magyar megfelel§jéhez irtak kérdéseket, illetve ezt kiegészitették 28 —
harmadrészt magyar tematikaja — tovabbi magyar Wikipédia szocikkel (6sszesen
308 szocikket dolgoztak fel). A modszertanbol kifolyolag az eréforrasban szerepls
szovegek egy része forditas. A szocikkekbdl csak a legalabb ezer karakter hossza
szakaszokat tartottak meg (a szocikket a bels§ cimek osztjak szakaszokra). Az
eredeti SQuAD-dal ellentétben az egységek itt nem bekezdések, hanem teljes sza-
kaszok, ebbdl kifolyolag az annotalt egységek hosszanak eloszlasa mas, mint a
SQuAD-ban (2. 4bra). Az annotéaciot harom annotator végezte. Az AQuAD-ban
8463 megvilaszolhato kérdés szerepel. Emellett az eredeti adatbazis 8368 nem
megvalaszolhatd kérdést is tartalmaz, amelyeknek tobbségét tgy hoztak létre,
hogy a megvalaszolhaté kérdésekben valamelyik kifejezést lecserélték egy ma-
sikra, amely az esetek tobbségében egyébként a szévegben nem szerepel. Igy a
nem megvalaszolhaté kérdések viszonylag konnyen felismerhetéek. Az AQuAD
eredetileg az Arcanum belsé adatbazisa volt, nem publikaltak és publikicié sem
késziilt rola. A jelen munkat magaba foglaloé projekt keretében azonban a meg-
valaszolhato kérdéseket tartalmazo részét a konzorcium megvasarolta, és igy ez
az er6forras is szélesebb kiérben hozzaférhetévé valik a kutatas szamaéra.

2.3. Egyéb magyar nyelvi el6zmények

Tagabb értelemben az itt bemutatott kutatas el6zményének tekinthets egyrészt
a HuLU benchmark (Ligeti-Nagy és mtsai, 2022), amely jelenleg 5 az angol
GLUE, illetve SuperGLUE benchmarkok &ltal ihletett vagy azokbol forditott
magyar nyelvii gépi szovegértési feladatot tartalmaz, masrészt a Novak és mtsai
(2019) cikkben bemutatott magyar nyelvi kérdezérendszer.

3. A MILQA magyar kérdés-valasz adatbazis

Jelen cikkben bemutatott kutatas soran egy Gjabb extraktiv kérdés-valasz bench-
mark adatbézist hoztunk létre magyar nyelvre. Az adatbézis létrehozasakor nagy-
részt a SQuAD 2.0 elveit kovettiik, azonban hasonléan néhény a 2. szakaszban
emlitett a SQuAD-nal Gjabb keletii angol nyelvi kérdés-valasz adatbazishoz (Na-
tural Questions, MS MARCO, DROP) bevezettiink szamos olyan a SQuAD-hoz
képest 1) kérdés-valasz tipust, amely nehezebb, de realisztikusabb feladatokat
tartalmaz.
A SQuAD 2.0 nyomén az alabbiak jellemzik a korpuszt:
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j6 mingségi Wikipedia szocikkek szolgalnak a kérdések kontextusaként,
tényszerd (nem vélemény jellegii) kérdések szerepelnek benne,

olyan kérdéseket is tartalmaz, amelyekre nincs valasz az adott szévegben,
az eredeti szovegben jeloltiik az adott kérdésre vonatkozé lehetd legrévidebb
valaszt (ha van),

a kérdések megfogalmazasakor parafrazealtuk az eredeti szoveget, igy lexi-
kalis kereséssel a legtobb esetben nem talalhatd meg a valasz,

a kérdések nem csak az adott széveg kontextusaban értelmezhet&ek, hanem
onalloan is megalljak a helyiiket (pl. nem tartalmaznak nem kotott névma-
sokat).

A SQuAD-hoz képest az alabbi ujitasokat vezettiik be. A specialis kérdésti-

pusok az adatbazisban meg vannak jelolve.

Egynél tobb rovid valasz is lehet az adott szovegben az adott kérdésre (a
megvalaszolt kérdések kb. 8,5%-a).

A rovid valasz mellett hosszu valaszt is adtunk, amely a kérdés megvala-
szolasahoz lényeges Osszes koriilményt magaban foglalja (min. 1 tagmondat,
sokszor t6bb mondat).

Tartalmaz eldontends kérdéseket (kb. 9%). Itt a lényeges kortilményeket tar-
talmazo hosszt valasz mellett igen/nem vélasz is meg van adva (ha van egy-
értelmi valasz).

A nincs valasz™kérdések (a kérdések kb. 28,3%-a) az adott témahoz kapcso-
16d6 relevans kérdések, nem ,yvan vélasz’-tipusii kérdésekbdl helyettesitéssel
generalt kérdések.

Csak megszamlalas vagy aritmetikai miveletek elvégzése utdn megvalaszol-
hato kérdések is vannak (hasonloan a DROP adatbéazishoz, ezek nehéz fel-
adatot jelentenek a jelenlegi modellek szdmara). A szamitasok felsorolt ele-
mek Gsszeszdmolasara, datumok, idétartamok és egyéb mennyiségek egyszert
aritmetikai miiveletekkel valo kiszamitasara vonatkoznak.

A  nincs valasz’-kérdések egy része ,beugratos’ kérdés, ahol az anyanyelvi
beszél6k nagy része kiolvasna egy vélaszt a szévegbdl gyakran téves default
feltételezések alapjan. Ezeket az eseteket kiillon megjeloltiik, a feltételezhetd
valaszt is megadva.

Ha a szovegben szerepld kifejezés formailag nem felel meg annak, ahogy az
adott kérdésre valaszolni kellene (pl. nem megfelels az esetrag), az annota-
torok megadték a valasznak a kérdés kontextusaban megfelel§ forméajat.

3.1. A korpusz létrehozasa

Az

adatbézis alapjat képezd adathalmaz létrehozésahoz a magyar Wikipédiabol

kivalasztottuk a kiemeltnek, illetve jonak mindsitett szocikkeket, és a hozzajuk
tartozd 2016 eleje és 2021 vége kozotti megtekintési statisztika alapjan sorba
rendeztiik Gket. Ezek kozil az AQuAD-ban nem szerepls szocikkeket vettiik

be

a listdba, amelybdl az annotatorok valasztottak ki az annotaland6 szocik-

keket. Minden szécikk els6 szakaszat, és ezen kiviil maximum 10 legalabb 500
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karakteres véletlenszertien kivilasztott szakaszt hasznaltunk fel. A SQuAD-hoz
hasonléan bekezdések voltak az egységek, de az 500 karakternél révidebb bekez-
déseket Gsszevontuk, és a kb. 1200 karakternél hosszabbakat kihagytuk (ekkora
szovegrészeket lehetett jol attekinthetSen megjeleniteni az annotélofeliileten). A
szoveghosszak eloszlasat 1. a 2 abréan.

SQuAD AQuAD

[151,321)

MILQA

2. abra. A szdveghosszak eloszlasa a SQuAD, AQuAD és MILQA kérdés-valasz
korpuszokban.

Az annotélofeliiletet a Label Studio nyilt forraskodu webes annotéaloplatform
1.4 verzidjanak testreszabasaval hoztuk létre. Viszonylag komplex feladatot je-
lentett a feliilet alkalmassa tétele arra, hogy mind kérdések feltevését, mind az
azokhoz tartozo valaszok bejel6lését, mind a specidlis kérdés- és valasztipusok
megjellését attekintheté modon el lehessen végezni, de sikeriilt az annotatorok
szamara viszonylag jol hasznalhat6 felhasznaloi feliiletet és workflow-t Gsszeal-
litani (3. abra). Az annotalorendszer az el6rehaladasrol folyamatos statisztikat
biztositott az annotatorok szamaéra, és az adott annotélt szovegrészbgsl generalt
kérdés-valasz lista formajaban is ellendrizhették, hogy a vélaszok bejeldlése valo-
ban a szandékuknak megfelelGen sikeriilt-e. Az annotéciot 6t annotator készitet-
te. A kés6bb ujraszerkesztett problémasabb esetektdl eltekintve a Label Studio
altal tarolt szerkesztési id6 alapjan jol becsiilheté a munka idGigénye: kérdésen-
ként nagyjabol 85 méasodpercet vett igénybe a kérdések megfogalmazésa és a
valaszok bejelolése.

A korpusz egy 36 szocikkbdl allo 2391 kérdést (koztiik 1751 megvélaszolha-
t0 kérdést) tartalmazo részét (nagyjabol a korpusz 10%-at) teszt /hangolokészlet
szamara levalasztottuk, és ehhez a részhez két fliggetlen annotacié késziilt. A
kérdésirast nem igénylé annotéciés munka gyorsabban haladt: atlagosan 46 méa-
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sodpercet vett igénybe a hosszu és a rovid valaszok bejelolése. A tesztkorpusz
ellendrzése jelenleg folyamatban van.

1. hosszu I T.révid 2 2.hosszu 2.rovid 4 | 3.hosszd 5 I 3.révid & 4. hosszd 7 | 4. révid
Miért temették el Szulejma... 0
| 5.hosszd 9 I 5.rovid 0 | 6.hossza I 6. rovid 7.hosszd e I 7. rdvid 8.hosszl = | 8.rovid s
9.nosszi o | 9.rovid ¢ | 10.nossza o | 10revid = | 11.hosszq x| n.rovid ¢ | 12 hossza v | 12.rovid b Hol van Szulejman siremlé... 0
S < < P < o 3% < e
I. Szulejman oszman szultan - Utols6 magyarorszagi hadjarata, haldla
1566-ban az idés szultan védence, Janos Zsigmend érdekében az 1564-ben trénra lépett Miksa kirély ellen személyesen vezetett hadat és At
Szigetvart vette ostrom ala.
A személyes jelenlét mar csak azért is szukséges volt, mivel a teriletgyarapito politikaban bekovetkezett passzivitas miatt az udvarabal [
t5bb mint tiz éve ki nem mozdult uralkodéra mind nagyobb nyomas nehezedett, hogy (jabb gyéztes hadjératot vezessen és korabban
(1558-ban) Szulejmant a Il. Mehmed éltal megkezdett uralkoddi elzarkozas miatt kritikak érték. 1566-t61 allando gyakorlat lett, hogy a o
kinevezett vezirek, a szerdarok vezették a hadsereget, de Szulejman ekkor ezt még nem tehette meg
A Zrinyi Miklés  dltal paratlan é édelmezett var bevételét dn mar nem élhette meg. 1566. szeptember 6-an az akkor et
még ostromlott var falai alatt halt meg. Az ostrom sikere érdekében haldlat a nagyvezir és alvezérei titokban tartottak a hadsereg elétt, sét
a gyézelem utén is tgy szallitottak kocsijaban Nandorfehérvarra, mintha élne. A majdnem 72 éves 46 évig uralkods szultant fia, Il. Szelim e
kovette a tronon. Haldla utdn Szulejman belso szerveit Szigetvar mellett Turbékon, testét pedig Isztambulban temették el
frd ide a kérdéseket (enter) - aztan jeldld be a hosszi és rovid valaszokat 7 6.16vid Zrinyi Miklds @
4. Kik azok a szerddrok? £ | 11 PelgiileE
aet
6. Ki védte Szigetvart 1566-bam? 2 |
st
7. Kinyert az 1566-0s szigetvari csataban? £ o
st

3. abra. A korpusz annotaladsahoz hasznélt webes feliilet

3.2. A korpusz jellemzéi

Az adatbazis Gsszesen 23700 (17000 megvalaszolhato és 6700 nem megvalaszol-
hato) kérdést tartalmaz. 142 Wikipédia-szocikkhez sziilettek kérdések. Az 1. tab-
lazatban Gsszefoglaltuk a specialis kérdés-, illetve valasztipusok elGfordulasat a
korpuszban.

9,20% eldontends kérdés. Ezeknek 7,65%-a esetében nincs egyértelmt igen /nem
valasz, hanem a szévegbdl az deriil ki, hogy az adott kérdéssel kapcsolatban meg-
oszlanak a vélemények, vegyes az eredmény, vagy bizonytalansag van. Ugyanak-
kor ez nem az egyértelmi Nincs vdlasz esete, amikor a szdveg egyéltalan nem va-
laszol a kérdésre, hanem a szévegbdl konkrétan az deriil ki, hogy a vilag az adott
kérdés szempontjabol nem fehér-fekete. Az eldontendds kérdések esetében a kor-
puszban szereplé annotacio azért lényeges, mert a megjelolt szovegrészekbsl ko-
vetkezik a valasz. Az eldontendd kérdés, mint kérdéstipus 6nmagaban egyébként
nem SQuAD-inkompatibilis: az eredeti SQuAD-ban vannak eldéntendd kérdé-
sek, amelyeket tgy fogalmaztak meg, hogy szép extraktiv valaszt lehessen rajuk
adni. A MILQA-ban tjdonsag, hogy explicit jelolés szerepel benne a kérdéstipus-
ra, és a valasz igen/nem voltara. A ;nincs valasz” tipust kérdéseknek is mintegy
9%-a eldontends kérdés.

Erdekes, hogy miutan az annotacios kornyezet lehetévé tette, hogy a SQuAD-
ban szokéasos megszoritasoktol (hogy csak egy Osszefliggd extraktiv véalasz lehet)
mentesen dolgozzanak az annotatorok, azoknak a kérdéseknek, amelyekre van
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Tipus eset arany
Van valasz 16992 71,67%
. Eldéntendd 1621 9,20%
.. Igen 859 52,99%
.. Nem 638 39,36%
. . Homalyos 124 7,65%
. Nem extraktiv a valasz| 4452 26,20%
. Aritmetika 427 2,51%
. Lista 1455 8,56%
. Nem SQuAD-komp. 5203 30,62%
Nincs valasz 6716 28,33%
. Triikkds nincs valasz 629 9,37%
Osszesen 23708 100

1. tablazat. A kérdés-/valasztipusok megoszlasa a MILQA korpuszban. A beljebb
kezdve szedett altipusok esetében az arany oszlop az adott f6tipuson beliili aranyt
adja meg.

valasz a szovegben, t6bb mint 30%-a nem SQuAD-kompatibilisnak adodott (ha
az eldontendd kérdéseket nem soroljuk ide).

A (megvalaszolt) kérdések 26,2%-a nem extraktiv: az adott kérdésre méas len-
ne a valasz természetes formaja, mint ami a szévegben szerepel (pl. mas esetben
kellene allnia az adott kifejezésnek ahhoz, hogy adekvat valasz legyen a kérdésre).
2,51%-uk megvalaszolasiahoz szamolni kell (a DROP adatbézisban szereplékhoz
hasonl6 jellegli kérdések; értelemszertien ezeknél sem lehet szoveghdl kimésolni
a valaszt, tehat ezek benne vannak az el6bbi 26,2%-ban). 8,56% esetében pedig
a SQuAD ,egyetlen Osszefliggs szakasz a valasz” feltételezése nem teljesiil (ezen
beliil persze szintén lehetnek még ragozési problémak is).

A ,nincs valasz” kérdések 9,37%-a triikkkos. Ezeknél valamilyen okolszabaly
jelleg feltételezések mentén hajlamosak lehetiink levezetni egy valaszt (akar meég
szdmolast is végezve), aminek eredményérsl viszont kénnyen bebizonyosodhat-
na, hogy téves. Példaul a Normandiai partraszallasrol szo6ld szocikk egy adott
bekezdésében abbol, hogy a partraszallasban résztvevs flottaegységeknek harom
parancsnoka volt, arra kovetkeztethetnénk, hogy harom flottaegység volt (valo-
jaban azonban csak ketts, és volt egy {6parancsnok).

A 2. tablazatban a leggyakoribb szaz kérdészavas kifejezést és ezek eloszla-
sat mutatjuk be. A leggyakoribb kérdések idépontokra, okokra, mennyiségekre,
helyekre és az alanyra kérdeznek ra.

4. Osszefoglalas

Cikkiinkben egy 1j magyar nyelvi kérdés-valasz benchmark adatbazist mutat-
tunk be. A MILQA t&bb szempontbol talmutat a SQuAD-bdl ismert egy ro-
vid Osszefiiggs extraktiv valaszt tartalmazé kérdésekre szoritkozo adatbaziso-
kon. Igen /nem valaszokkal megjelolt eldontends kérdéseket, tobb szakaszbol allo
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mikor 9,78% hovéa 0,37% milyen szerepet 0,18% mikorra 0,10% milyen néven 0,08%
miért 7,81% mi tortént 0,36% milyen a ... 0,18% milyen viszonyban 0,10% mit csinalt 0,08%
mi 7,46% kit 0,35% mi az oka 0,17% melyek voltak 0,10% mit tett 0,08%
hany 7,17% miben 0,35% mennyire 0,17% mikortol 0,10% melyik 0,08%
ki 6,92% hanyadik 0,33% milyen anyagbol 0,17% hogy nevezték 0,09% melyik csapat 0,08%
hol 5,79% melyik orszagban  0,33% milyen volt 0,17% hogyan lehet 0,09% mennyibe 0,08%
mit 3,16% melyik a ... 0,32% mennyi id6 0,16% kiknek 0,09% hogyan kell 0,07%
kik 1,77% melyik varosban  0,31% melyek a ... 0,15% milyen stilusban  0,09% melyik az ... 0,07%
honnan 0,94% hanyan 0,28% kit6l 0,14% melyik magyar 0,09% melyik napon 0,07%
mivel 0,85% meddig 0,28% kivel 0,14% mennyit 0,09% milyen célbol 0,07%
melyik évben 0,76% mekkora a ... 0,27% milyen magas  0,14% milyen modon 0,09% hogy mondjak 0,07%
kinek 0,68% milyen szind 0,24% hogy néz ki 0,13% milyen tipust 0,09% melyik cég 0,07%
hogy hivjak 0,64% mennyi ideig 0,22% hogyan halt meg 0,12% hova 0,08% melyik varos 0,07%
mire 0,62% melyik volt 0,22% mennyivel 0,12% melyik orszag 0,08% melyik évszazadban 0,07%
minek 0,62% milyen nemzetiségt 0,22% milyen nyelven 0,11% mi volt az oka 0,08% milyen gyakran 0,07%
mibsl 0,60% mi torténik 0,21% milyen allatok  0,11% milyen funkciét  0,08% melyik folyo 0,06%
mik 0,58% mekkora volt 0,20% milyen poziciot 0,11% milyen messze 0,08% mennyi pénzt 0,06%
hogy hivtak 0,56% hanyszor 0,19% milyen stilust  0,11% milyen vallast 0,08% mennyi volt 0,06%
mirdl 0,56% milyen hosszu 0,19% kiket 0,10% milyen 0,08% merre 0,06%
miéta 0,38% mit6l 0,19% kirsl 0,10% milyen alaka 0,08% milyen az ... 0,06%

2. tablazat. A leggyakoribb széaz kérddszavas kérdéstipus a MILQA korpuszban
(az Osszes kérdés aranyaban).

listaszerti valaszokat, hosszt valaszokat, szamolast igényls és egyéb olyan kérdé-
seket is tartalmaz, ahol nem maéasolhaté ki egyszertien a valasz a szovegbdl. Az
adatbazist a tesztkorpusz ellenérzése utan kozzétessziik.
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